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對於實作生成式 AI 應用程式的組織而言，向量資料庫變得越來越重要。這些資料庫會存放和管理向
量，這些向量是資料的數值表示法，能夠以擷取其意義和關係的方式處理文字、影像和其他內容。

當組織探索向量資料庫選項時 AWS，他們需要了解不同解決方案的功能、權衡和最佳實務。本指南可
協助您比較 上常用的向量存放區， AWS 並針對哪些選項最適合您的特定需求或使用案例做出明智的
決策。無論您是實作擷取增強生成 (RAG)、建置建議系統，還是開發其他 AI 應用程式，本指南都會提
供架構，協助您評估和選擇向量資料庫解決方案。

目標對象

本指南適用於擔任下列角色的人員：

• 使用向量資料庫來存放和擷取 ML 模型之高維度資料的資料科學家和機器學習 (ML) 工程師。

• 設計和實作包含向量資料庫的資料管道的資料工程師，用於存放和處理高維度資料。

• 在 ML 管道中使用向量資料庫來存放和提供模型輸出或中繼表示法的 MLOps 工程師。

• 將向量資料庫整合到需要相似性搜尋或建議系統的應用程式的軟體工程師。

• 負責在生產環境中部署和維護向量資料庫的 DevOps 工程師，確保可擴展性和可靠性。

• 使用向量資料庫來存放和分析內嵌或特徵向量大型資料集的 AI 研究人員。

• 需要了解向量資料庫的功能和限制，才能對產品功能和架構做出明智決策的 AI 產品管理員。

目標對象 1
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向量概觀
向量是數值表示法，可協助機器了解和處理資料。在生成式 AI 中，它們提供兩個主要目的：

• 代表以壓縮形式擷取資料結構的隱含空間

• 建立資料的內嵌，例如單字、句子和影像

內嵌 Word2Vec、GloVe 和 Amazon Titan Text Embeddings 等模型會透過稱為內嵌的程序將資料轉換
為向量。這些內嵌模型可以執行下列動作：

• 從內容中學習，以將單字表示為向量

• 在向量空間中將類似的字詞放在更接近的位置

• 讓機器能夠處理連續空間中的資料

下圖提供內嵌程序的高階概觀：

1. Amazon Simple Storage Service (Amazon S3) 儲存貯體包含的檔案是系統會從中讀取和處理資訊的
資料來源。Amazon S3 儲存貯體是在 Amazon Bedrock 知識庫組態期間指定，其中包括與知識庫同
步資料。

2. 內嵌模型會將 Amazon S3 儲存貯體中物件檔案的原始資料轉換為向量內嵌。例如， Object1 會轉
換為向量[0.6, 0.7, ...]，代表其在多維空間中的內容。

文字內嵌對於自然語言處理 (NLP) 至關重要，因為它們會執行下列動作：
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https://aws.amazon.com/what-is/embeddings-in-machine-learning/
https://github.com/stanfordnlp/GloVe
https://docs.aws.amazon.com/bedrock/latest/userguide/titan-embedding-models.html
https://docs.aws.amazon.com/AmazonS3/latest/userguide/Welcome.html
https://docs.aws.amazon.com/bedrock/latest/userguide/what-is-bedrock.html
https://docs.aws.amazon.com/bedrock/latest/userguide/kb-data-source-sync-ingest.html
https://docs.aws.amazon.com/bedrock/latest/userguide/kb-data-source-sync-ingest.html


AWS 方案指引 選擇 RAG 使用案例的 AWS 向量資料庫

• 擷取字詞之間的語意關係

• 啟用產生內容相關的文字

• 支援大型語言模型 LLMs) 來產生類似人類的回應

3
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向量資料庫概觀

向量資料庫是一種特殊化系統，可有效率地存放和查詢高維度向量。這些資料庫是擷取增強產生 
(RAG) 應用程式的基礎。

向量資料庫會以下列方式處理資料轉換和儲存：

• 物件 （例如音訊、影像和文字檔案） 會使用內嵌模型轉換為向量。

• 向量會以特殊的資料格式儲存。

• 向量資料庫可啟用快速相似性搜尋。

相較於傳統資料庫，向量資料庫提供多種主要優點，使其特別適合現代資料挑戰。它們專門針對向量操
作進行最佳化，並有效率地處理高維度資料。他們也專精於傳統資料庫難以處理的相似性搜尋。除了這
些核心功能之外，向量資料庫也是為了滿足 ML 和生成式 AI 應用程式不斷變化的需求而建置。它們擅
長大規模向量儲存，並使用分散式運算來平衡跨多個節點的工作負載。隨著資料量的增長，這可提供可
擴展性和效能。

下圖顯示 RAG 實作：

1. 文件、PDFs 或文字檔案等內容會以原始資料的形式饋送至內嵌模型進行處理。

2. 內嵌模型會將原始資料轉換為數值向量，代表內容的語意意義。

3. 產生的向量內嵌會存放在向量資料庫中，該資料庫中已針對高維度向量的儲存和擷取進行最佳化。

4. 應用程式現在可以查詢向量資料庫，以回應語意搜尋和內容建議等使用案例。

4



AWS 方案指引 選擇 RAG 使用案例的 AWS 向量資料庫

為 RAG 解決方案選擇不適當的向量資料庫可能會導致重大困難和限制，包括下列項目：

• 查詢效能不佳

• 可擴展性瓶頸

• 資料擷取挑戰

• 缺乏進階功能，例如篩選和排名

• 與其他系統的整合困難

• 持久性和持久性問題

• 多使用者環境中的並行和一致性問題

• 更高的授權成本或廠商鎖定

• 有限的社群支援和資源

• 潛在的安全與合規風險

5
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向量資料庫選項
AWS 提供各種向量資料庫解決方案，以支援生成式 AI 應用程式中的不同使用案例和需求。這些選項
可以廣泛分類為個別資料庫服務和受管服務產品，每個服務都有不同的特性和優勢。了解這些選項對於
希望有效實作向量搜尋功能，同時維持最佳效能、可擴展性和成本效益的組織至關重要。

如需向量資料庫解決方案的詳細資訊，請參閱下列各節：

• 個別向量資料庫選項

• 受管服務選項

• 選擇正確的向量資料庫

個別向量資料庫選項

上的個別向量資料庫選項 AWS 包括 Amazon Kendra、Amazon OpenSearch Service、Amazon RDS 
for PostgreSQL 搭配 pgvector、Amazon MemoryDB、Amazon DocumentDB、Amazon Neptune 
Analytics 和 Amazon S3 Vector。（開放原始碼延伸模組，pgvector 新增了儲存和搜尋 ML 產生的向量
內嵌功能。) 這些解決方案提供不同的向量搜尋方法，允許組織根據其現有的基礎設施、技術需求和特
定使用案例進行選擇。

Amazon Kendra

Amazon Kendra 是一種企業級智慧型搜尋服務，使用自然語言處理和進階機器學習演算法傳回從資料
搜尋問題的特定答案。Amazon Kendra 簡化了搜尋功能的實作，使其成為生成式 AI 應用程式的有效後
端解決方案。

Amazon Kendra 的其他主要功能包括下列項目：

• 原生連線至超過 40 個資料來源

• 內建資料準備功能

• 不需要深度技術專業知識的快速設定

Amazon Kendra 的優點包括下列項目

• 自動化資料處理 （區塊、擷取、擷取）

• 強大的自訂選項：

個別向量資料庫選項 6

https://docs.aws.amazon.com/kendra/latest/dg/what-is-kendra.html
https://docs.aws.amazon.com/opensearch-service/latest/developerguide/what-is.html
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https://docs.aws.amazon.com/memorydb/latest/devguide/what-is-memorydb.html
https://docs.aws.amazon.com/documentdb/latest/developerguide/what-is.html
https://docs.aws.amazon.com/neptune-analytics/latest/userguide/what-is-neptune-analytics.html
https://docs.aws.amazon.com/neptune-analytics/latest/userguide/what-is-neptune-analytics.html
https://docs.aws.amazon.com/AmazonS3/latest/userguide/s3-vectors.html
https://aws.amazon.com/kendra/connectors/
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• 面向搜尋

• 搜尋分析

• 調整搜尋相關性

• 透過 進行簡單的程式設計存取 適用於 Python (Boto3) 的 AWS SDK

如需詳細資訊，請參閱 Amazon Kendra 文件中的 Amazon Kendra 優點。

Amazon OpenSearch Service

Amazon OpenSearch Service 是一種受管服務，可協助您在 中部署、操作和擴展 OpenSearch 
Service 叢集 AWS 雲端。

OpenSearch Service 的核心功能包括下列項目：

• 開放原始碼搜尋和分析引擎

• 分散式架構

• 即時資料處理

使用 OpenSearch Service 的一些優點包括：

• 水平可擴展性

• RESTful API 支援

• 處理結構化和非結構化資料

• 即時資料分析

• 適合各種部署大小

如需詳細資訊，請參閱  OpenSearch Service 文件中的 Amazon OpenSearch Service 的功能。

Amazon RDS for PostgreSQL 搭配 pgvector

Amazon RDS for PostgreSQL 與 pgvector 結合 AWS 受管關聯式資料庫服務與 PostgreSQL 的向量處
理延伸。此組合可讓組織儲存和查詢高維度向量，同時維護 Amazon RDS。此解決方案特別適合需要
即時向量操作的生成式 AI 應用程式，而不需要管理資料庫基礎設施的額外負荷。

Amazon RDS for PostgreSQL 搭配 pgvector 的主要優點如下：

Amazon OpenSearch Service 7

https://docs.aws.amazon.com/kendra/latest/dg/filtering.html
https://docs.aws.amazon.com/kendra/latest/dg/search-analytics.html
https://docs.aws.amazon.com/kendra/latest/dg/tuning.html
https://docs.aws.amazon.com/kendra/latest/dg/gs-python.html
https://docs.aws.amazon.com/kendra/latest/dg/what-is-kendra.html#what-is-benefits
https://docs.aws.amazon.com/opensearch-service/latest/developerguide/what-is.html#what-is-features
https://github.com/pgvector/pgvector
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• 高可用性

• 自動容錯移轉

• 經濟實惠 (pay-per-use)

• 內建監控

• 即時向量資料整合

如需詳細資訊，請參閱 Amazon RDS 文件中的 Amazon RDS 的優點。

Amazon DocumentDB

Amazon DocumentDB （與 MongoDB 相容） 是一種文件資料庫，可在 5.0 版和更新版本中提供原
生向量搜尋功能。它結合了 JSON 型文件儲存與向量搜尋的靈活性，同時支援階層式可導覽小型世界 
(HNSW) 和反轉檔案平面 (IVFFlat) 索引方法。

Amazon DocumentDB 的核心功能包括下列項目：

• 儲存和索引向量最多 2，000 個維度 （最多 16，000 個維度，無需索引）

• 向量相似性搜尋的毫秒回應時間

• 支援 euclidean、cosine 和 dot 產品距離指標

• 與現有的 MongoDB 相容應用程式無縫整合

在下列情況中使用 Amazon DocumentDB：

• 對於已經在使用 MongoDB APIs且需要向量搜尋功能的應用程式

• 對於需要彈性文件資料結構結合語意搜尋的使用案例

• 對於需要傳統文件查詢和向量相似性搜尋的案例

• 對於提供產品建議、個人化、聊天助理和詐騙偵測的應用程式

如需詳細資訊，請參閱 Amazon DocumentDB 文件中的 Amazon DocumentDB 向量搜尋。 Amazon 
DocumentDB

Amazon MemoryDB

Amazon MemoryDB 是與 Redis 相容的記憶體內資料庫，可在熱門向量資料庫之間提供最快的向量搜
尋效能 AWS。它提供毫秒以下的查詢延遲，具有多可用區域耐久性。

Amazon DocumentDB 8

https://docs.aws.amazon.com/AmazonRDS/latest/UserGuide/Welcome.html
https://docs.aws.amazon.com/documentdb/latest/developerguide/vector-search.html


AWS 方案指引 選擇 RAG 使用案例的 AWS 向量資料庫

MemoryDB 的核心功能包括下列項目：

• 將應用程式資料和數百萬個向量儲存在單一資料庫中

• 單一位數毫秒查詢和更新回應時間

• 上效能最快的最高召回率 AWS

• 每個向量最多支援 32，768 個維度

• 即時語意搜尋和快取功能

在下列情況中使用 MemoryDB：

• 對於需要超低延遲 (sub-10ms) 的即時應用程式

• 適用於每天有數百萬個請求的高輸送量工作負載

• 對於即時建議引擎、語意快取和異常偵測等使用案例

• 對於需要記憶體內資料存放區和向量搜尋功能的應用程式

如需詳細資訊，請參閱 MemoryDB 文件中的向量搜尋。

Amazon Neptune Analytics

Amazon Neptune Analytics 是一種圖形分析引擎，可提供原生向量搜尋功能，因此非常適合圖形擷取
增強生成 (GraphRAG) 使用案例。它結合了向量相似性搜尋與圖形周遊和演算法。

Neptune Analytics 的核心功能包括下列項目：

• 在幾秒內分析數十億個關係

• 結合向量搜尋與圖形演算法 （路徑調查結果、社群偵測、集中性）

• 支援具有拓撲知識的 GraphRAG 應用程式

• 比現有的圖形分析解決方案快上 80 倍

• 與 Amazon Bedrock 整合，以實現全受管 GraphRAG

在下列情況中使用 Neptune Analytics：

• 對於需要具有向量內嵌的知識圖表的 GraphRAG 應用程式

• 對於需要與向量相似性周遊複雜關係的使用案例

Amazon Neptune Analytics 9
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• 對於需要具有關係內容的可解釋 AI 回應的應用程式

• 對於客戶 360 檢視、詐騙偵測網路和知識探索等案例

如需詳細資訊，請參閱 Amazon Neptune Analytics 文件。

Amazon S3 Vectors

Amazon S3 Vectors 是 中第一個 AWS 具有原生向量儲存和查詢功能的雲端物件存放區。它為需要大
規模擴展的 AI 應用程式提供專用、成本最佳化的向量儲存。

Amazon S3 Vectors 的核心功能包括下列項目：

• 每個索引最多可儲存 20 億個向量，每個向量儲存貯體最多可支援 10，000 個索引

• Sub-100 毫秒的查詢延遲，針對長期儲存和不常存取模式進行最佳化

• 與專用向量資料庫相比，向量操作的成本降低高達 90%

• 具有自動擴展和 99.999999999% (11 個 9s) 耐用性的無伺服器架構

在下列情況中使用 Amazon S3 向量：

• 對於需要以最低成本儲存數十億個向量的應用程式

• 對於容忍低於秒查詢延遲 (100 毫秒或以上） 而非低於 10 毫秒的工作負載

• 對於長期向量保留和封存使用案例

• 對於不常擷取模式的 RAG 應用程式

• 對於將儲存經濟性優先於超低延遲的組織

Amazon S3 Vectors 原生與 Amazon Bedrock 知識庫整合，並與 Amazon OpenSearch Service 在分層
架構中運作良好。您可以使用 Amazon S3 Vectors 進行冷儲存，並使用 OpenSearch Service 進行熱
查詢。

如需詳細資訊，請參閱 Amazon  S3 文件中的使用 S3 向量和向量儲存貯體。 Amazon S3

受管服務選項

Amazon Bedrock 知識庫代表向量資料庫實作的 AWS 全受管方法。此服務在儲存選項的彈性，結合其
自動化管理功能，對於尋求實作 RAG 而不管理複雜基礎設施的組織來說特別有價值。

Amazon S3 Vectors 10
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透過 Amazon Bedrock 知識庫，您可以建立、維護和查詢使用 RAG 增強基礎模型的知識庫。此服務可
透過管理整個資料擷取、向量化和擷取管道，簡化實作 RAG 的複雜程序。

Amazon Bedrock 知識庫的主要優點包括：

• 簡化的資料處理

• 自動資料擷取和區塊

• 從多個檔案格式擷取內建文字

• 受管向量內嵌產生

• 自動中繼資料擷取和索引

• 簡化 RAG 實作

• 預先設定的擷取策略

• 自動內容視窗最佳化

• 內建關聯性調校

• 現成的語意搜尋功能

• 安全與管控

• Integrated AWS Identity and Access Management (IAM) 控制項

• 靜態和傳輸中的資料加密

• VPC 支援

• 使用 稽核記錄 AWS CloudTrail

Amazon Bedrock 知識庫支援多個向量存放區選項，包括：

• Amazon Aurora PostgreSQL 搭配 pgvector

• Amazon Neptune Analytics

• Amazon EMR Serverless

• Amazon S3 Vectors

• Pinecone

• Redis Enterprise Cloud

此受管服務會處理自動化資料擷取、向量化和擷取。這可簡化 RAG 實作。

如需每個支援的向量存放區的詳細資訊，請參閱 Amazon Bedrock 知識庫文件。
受管服務選項 11

https://docs.aws.amazon.com/bedrock/latest/userguide/knowledge-base-setup.html
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選擇正確的向量資料庫

根據這些關鍵決策因素選取向量資料庫：

• 如果您需要具有向量搜尋的 MongoDB 相容文件資料庫 – 選擇 Amazon DocumentDB。當您的應用
程式使用 MongoDB APIs，而且您想要新增語意搜尋功能而不管理個別向量基礎設施時，這是理想
的選擇。

• 如果您需要超低延遲的即時應用程式 – 選擇 Amazon MemoryDB。這可在 AWS 具有低於毫秒回應
時間的 上提供最快的向量搜尋效能。它非常適合即時推薦引擎和高輸送量應用程式。

• 如果您需要以圖形為基礎的知識表示法搭配向量搜尋 – 選擇 Amazon Neptune Analytics。這最適合
需要周遊複雜關係和執行圖形型查詢以及向量搜尋的 GraphRAG 應用程式，以提供可解釋的 AI 回
應。

• 如果您需要結合關聯式查詢與向量搜尋 – 選擇 Amazon Aurora PostgreSQL 與 pgvector。當您的應
用程式同時需要相同資料庫中的傳統 SQL 操作和向量相似性搜尋時，此選項是理想的選擇。

• 如果您需要延遲低於 10 毫秒的高輸送量查詢 – 選擇 Amazon OpenSearch Service。它擅長處理高
頻率查詢和即時應用程式，並包括最近的 GPU 加速改進。

• 如果您需要以符合成本效益的方式存放數十億個向量 – 選擇 Amazon S3 向量。此選項可節省高達 
90% 的成本，非常適合不常擷取模式 （查詢之間的分鐘到小時） 可容忍低於 100 毫秒延遲的應用
程式。

• 如果您需要搭配向量搜尋進行全文搜尋 – 選擇 Amazon OpenSearch Service。此選項在單一平台中
結合了強大的全文搜尋功能與向量搜尋。

選擇正確的向量資料庫 12
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向量資料庫比較

AWS 提供實作向量搜尋功能的多種方法，從個別向量資料庫到 Amazon Bedrock 知識庫，這是全受管
服務。評估這些選項時，組織必須考慮各種層面，包括架構、可擴展性、整合功能、效能特性和安全功
能。

個別向量資料庫

下表提供數個 AWS 個別向量資料庫解決方案的主要功能概觀，著重於其架構、擴展功能、資料來源整
合和效能特性。

功能 Amazon 
Kendra

Amazon 
OpenSearc 
h Service

Amazon 
RDS for 
PostgreSQ 
Lwith 
pgvector

Amazon 
DocumentD 
B

Amazon 
MemoryDB

Amazon 
Neptune 
Analytics

Amazon 
S3 
Vectors

主要使用
案例

企業搜尋
和 RAG

分散式搜
尋和分析

支援向量
的關係式
資料庫

具有向量
搜尋的文
件資料庫

即時記憶
體內向量
搜尋

使用向量
搜尋進行
圖形分析

成本最佳
化向量儲
存

Architect 
ure

全受管 分散式叢
集

關聯式資
料庫

文件導向 記憶體資
料庫

圖形分析
引擎

無伺服器
物件儲存

資料模型 以文件為
基礎的

JSON 文
件

關聯式資
料表

JSON 文
件

使用 
JSON 的
鍵值

屬性圖表 物件儲存
體

向量維度 自動管理 高達 
16，000

可設定 最多 
2，000 
個 （索
引）；
16，000 
個 （未索
引）

高達 
32，768

可設定 高達 
4，096

個別向量資料庫 13
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索引方法 自動 HNSW、IVFHNSW、IVFF 
lat

HNSW、IVFF 
lat

HNSW 原生圖形
和向量

自動

距離指標 自動 Cosine、Eu 
clidean、
點產品

Cosine、Eu 
clidean、
內部產品

Cosine、Eu 
clidean、
點產品

Cosine、Eu 
clidean、
內部產品

Cosine、Eu 
clidean

Cosine、Eu 
clidean

查詢延遲 次秒 Sub-10 
毫秒 
(GPU 加
速）

10-100 
毫秒

毫秒 亞毫秒 次秒 Sub-100 
毫秒

擴展模型 自動 水平 （新
增節點）

垂直和僅
供讀取複
本

水平 （新
增執行個
體）

垂直和複
本

自動 自動 （無
伺服器）

向量上限 受管 十億元 
（取決於
叢集）

百萬 （執
行個體相
依）

每個集合
的百萬

每個資料
庫的百萬

十億 每個索引 
20 億；
每個儲
存貯體 
10，000 
個索引

輸送量 高 極高 （數
千個 
QPS)

中 高 非常高 
（每天數
百萬個請
求）

高 中 （針對
不常查詢
進行最佳
化）

資料耐用
性

99.999999 
999% (11 
9s)

可使用複
本設定

99.99% 
（異地同
步備份）

99.99% 
（異地同
步備份）

99.99% 
（異地同
步備份）

99.99% 99.999999 
999% (11 
9s)

一致性模
型

最終 最終 （可
設定）

強 (ACID) 最終 強大 強大 強大

個別向量資料庫 14
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其他功能 40 個或
更多資料
連接器 
，NLP

全文搜
尋、分
析、儀表
板

SQL 查
詢、ACID 
交易

MongoDB 
API 相容
性

Redis 
API 相容
性、快取

圖形演算
法、周遊

Amazon 
S3 整
合、生命
週期政策

定價方式 按查詢和
儲存付費

執行個體
時數和儲
存

執行個體
時數和儲
存

執行個體
時數和儲
存

執行個體
時數和儲
存

容量單位
和儲存體

儲存、查
詢和資料
傳輸

成本最佳
化

以用量為
基礎的

預留執行
個體、自
動擴展

預留執行
個體，Au 
rora 
Serverles 
s

預留執行
個體

預留執行
個體

自動調整
規模

與專用
DBs相
比，節省
高達 90%

最適合 以最少的
設定進行
企業搜尋

高輸送
量、低延
遲查詢

混合 SQL 
和向量工
作負載

需要向
量的 
MongoDB 
相容應用
程式

即時、極
低延遲的
應用程式

GraphRAG 
和知識圖
表

長期、經
濟實惠的
儲存體

理想的查
詢模式

頻繁的企
業搜尋

高頻率即
時查詢

混合 SQL 
和向量查
詢

使用語意
搜尋記錄
查詢

每天數百
萬個請求

使用向量
搜尋繪製
周遊圖形

不常查詢 
（分鐘到
小時）

設定複雜
性

低 （完全
受管）

中 （叢集
組態）

中 （延伸
設定）

中 （叢集
組態）

中 （叢集
組態）

低 （完全
受管）

低 （無伺
服器）

所需的團
隊專業知
識

極小 OpenSearc 
h 或 
Elasticse 
arch

PostgreSQ 
L、SQL

MongoDB Redis 圖形資料
庫

Amazon 
S3，基本
向量概念

受管服務 – Amazon Bedrock 知識庫

Amazon Bedrock 知識庫提供具有多個向量儲存選項的全受管解決方案。下表會比較這些儲存選項。

受管服務 – Amazon Bedrock 知識庫 15
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功能 Aurora 
PostgreSQ 
Lwith 
pgvector

Neptune 分
析

OpenSearc 
h Service 
Serverless

Amazon S3 
向量

Pinecone RedisEnte 
rprise 雲端

主要使用案
例

具有向量 
RAG 的關
係式資料庫

GraphRAG 
的圖形型向
量搜尋

知識管理 
RAG

成本最佳化
向量 RAG

高效能向量
搜尋

記憶體內向
量搜尋

Architect 
ure

全受管關聯
式

全受管圖形
分析

全受管無伺
服器

無伺服器物
件儲存

全受管混合
雲端

完全受管的
記憶體內

資料模型 關聯式資料
表

屬性圖表 JSON 文件 物件儲存體 專用向量 具有向量的
鍵值

向量儲存 透過 
pgvector 延
伸模組

原生圖形向
量

透過 
OpenSearc 
h 引擎

原生 
Amazon S3 
向量儲存

原生向量資
料庫

記憶體內向
量

Amazon 
Bedrock 整
合

原生 原生 原生 原生 原生 原生

自動擷取 是 （透過 
Amazon 
Bedrock)

是 （透過 
Amazon 
Bedrock)

是 （透過 
Amazon 
Bedrock)

是 （透過 
Amazon 
Bedrock)

是 （透過 
Amazon 
Bedrock)

是 （透過 
Amazon 
Bedrock)

自動向量化 是 （透過 
Amazon 
Bedrock)

是 （透過 
Amazon 
Bedrock)

是 （透過 
Amazon 
Bedrock)

是 （透過 
Amazon 
Bedrock)

是 （透過 
Amazon 
Bedrock)

是 （透過 
Amazon 
Bedrock)

擴展 自動擴展 
(Aurora 
Serverless)

自動圖形擴
展

自動無伺服
器

自動 （十
億個向量）

自動擴展 
Pod

自動擴展叢
集

查詢效能 關聯式或向
量高

圖形向量高 高 中等 (100 
毫秒或更多
延遲）

非常高 非常高

受管服務 – Amazon Bedrock 知識庫 16
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向量上限 百萬 （執
行個體相
依）

十億 十億 每個索引 
20 億個

十億 百萬 （記
憶體相依）

其他功能 SQL 查
詢、ACID 
交易

圖形演算
法、周遊

全文搜尋、
分析

Amazon S3 
生命週期、
分層

中繼資料篩
選、命名空
間

Redis 資料
結構、快取

成本最佳化 中等 
(Aurora 
Serverless)

中等 （容
量單位）

高 （無伺
服器、pay-
per-use)

非常高 
（節省高達 
90%)

中等 （以 
Pod 為基礎
的定價）

低 （記憶
體內溢價）

最適合 混合 SQL/
向量工作負 
載

連線的知識
圖表

具有向量搜
尋的全文

長期、不常
存取的向量

大規模即時
向量搜尋

超低延遲需
求

理想的查詢
模式

混合 SQL 
和向量查詢

使用向量繪
製周遊

經常使用 
分析進行搜
尋

不常擷取 
（分鐘到小
時）

高頻率即時
查詢

每秒數百萬
個請求

使用 
Amazon 
Bedrock 設
定

簡單 （由 
Amazon 
Bedrock 管
理）

簡單 （由 
Amazon 
Bedrock 管
理）

簡單 （由 
Amazon 
Bedrock 管
理）

簡單 （由 
Amazon 
Bedrock 管
理）

簡單 （由 
Amazon 
Bedrock 管
理）

簡單 （由 
Amazon 
Bedrock 管
理）

資料落地 AWS 區域 AWS 區域 AWS 區域 AWS 區域 多雲端 
(AWS 及其
他）

多雲端 
(AWS 及其
他）

定價方式 執行個體時
數和儲存體

容量單位和
儲存體

運算和儲存 
（無伺服
器）

儲存、查詢
和傳輸

Pod 時數和
儲存

節點時數和
儲存

在個別選項和受管選項之間進行選擇

考量事項 選擇個別向量資料庫 選擇 Amazon Bedrock 知識庫 
（受管）

在個別選項和受管選項之間進行選擇 17
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RAG 實作 您想要完全控制 RAG 管道 您想要設定最少的全受管 RAG

自訂 您需要自訂擷取邏輯和預先處
理

標準 RAG 模式符合您的需求

現有基礎設施 您已部署資料庫 您開始全新或想要簡化的管理

團隊專業知識 您的團隊具備資料庫管理專業
知識

您偏好專注於應用程式邏輯，
而不是基礎設施

整合複雜性 您需要與現有系統深度整合 您想要快速整合 Amazon 
Bedrock 模型

營運開銷 您可以管理資料庫操作 AWS 您想要處理 操作

成本結構 您偏好直接資料庫定價 您偏好統一的 Amazon 
Bedrock 定價

上市時間 您有時間進行自訂實作 您需要快速部署

在個別選項和受管選項之間進行選擇 18
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成本比較和考量事項
了解不同向量資料庫選項的成本結構對於做出明智的實作決策至關重要。下表概述各種向量資料庫解決
方案的一些關鍵成本考量，包括個別資料庫和受管服務。每個選項都有不同的定價因素，可能影響總體
擁有成本 (TCO)，從pay-as-you-go模型到基礎設施和營運成本。

向量資料庫 成本模型 成本考量

Amazon Kendra 根據查詢，隨需付費  成本可能會根據查詢數量和資
料索引數量而有所不同。資料
儲存和資料傳輸可能會收取額
外費用。如需詳細資訊，請參
閱 Amazon Kendra 定價。 

Amazon OpenSearch Service 根據執行個體時數和儲存體，
隨需付費 

成本包括執行個體時數、儲存 
(Amazon EBS 磁碟區）、資
料傳輸和選用的 UltraWarm 儲
存。預留執行個體最多可節省 
30%。GPU 加速執行個體可為
向量工作負載提供更好的價格
效能。如需詳細資訊，請參閱
Amazon OpenSearch Service 
定價。

開放原始碼 OpenSearch 開放原始碼，無需直接成本 
（您不需要付費即可下載或使
用軟體，也無需任何授權成
本）

成本包括基礎設施 （例如伺服
器和儲存） 和營運成本 （例如
維護和監控）。組織需要為人
員編列預算，才能管理和維護
基礎設施。 

Amazon RDS for PostgreSQL 
搭配 pgvector

根據用量，隨需付費 成本包括資料庫執行個體類
型、儲存體、資料傳輸和備
份。資料傳輸、執行個體類 
型和超出 AWS 免費方案的儲
存體可能需支付額外費用。如
需詳細資訊，請參閱 Amazon 
RDS 定價。 

19
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Amazon DocumentDB 根據執行個體時數和儲存體，
隨需付費

成本包括執行個體時數、儲
存 (GB 月）、I/O 請求、備份
儲存和資料傳輸。彈性叢集可 
啟用動態擴展。可用於成本
最佳化的預留執行個體。如
需詳細資訊，請參閱 Amazon 
DocumentDB 定價。

Amazon MemoryDB 根據節點時數和資料儲存，隨
需付費

成本包括節點時數 （每個節
點類型）、資料儲存 (GB 小
時）、快照儲存和資料傳輸。
預留節點最多可節省 55%。針
對高輸送量、低延遲工作負載 
進行最佳化。如需詳細資訊，
請參閱 Amazon MemoryDB 定
價。

Amazon Neptune Analytics 根據容量單位，隨需付費 成本包括 Neptune 容量單位 
NCUs)、儲存 (GB 月） 和資
料傳輸。根據沒有預先承諾的
工作負載自動擴展。至少需要 
128 NCUs。如需詳細資訊，請
參閱 Amazon Neptune 定價。 

Amazon S3 Vectors 根據儲存體和請求，隨需付費 成本包括儲存 (GB 月）、PUT 
和 GET 請求、向量索引管理 
和資料傳輸。與專用向量資料
庫相比，可節省高達 90% 的
成本。Amazon S3 Intelligent-
Tiering 和生命週期政策可用於
其他最佳化。如需詳細資訊，
請參閱 Simple Storage Service 
(Amazon S3) 定價。
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https://aws.amazon.com/documentdb/pricing/
https://aws.amazon.com/documentdb/pricing/
https://aws.amazon.com/memorydb/pricing/
https://aws.amazon.com/memorydb/pricing/
https://aws.amazon.com/neptune/pricing/
https://aws.amazon.com/s3/pricing/
https://aws.amazon.com/s3/pricing/
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Amazon Bedrock 知識庫 根據用量，隨需付費 成本可能會因知識庫的使用
量和 Amazon OpenSearch 
Serverless 等其他服務而有所
不同。資料儲存、資料傳輸
和其他功能可能需支付額外費
用。如需定價的詳細資訊， 
請參閱 Amazon OpenSearch 
Service 定價。

21

https://aws.amazon.com/opensearch-service/pricing/
https://aws.amazon.com/opensearch-service/pricing/


AWS 方案指引 選擇 RAG 使用案例的 AWS 向量資料庫

向量資料庫使用案例
下列範例強調如何有效地使用不同的向量資料庫選項來增強知識管理、提高營運效率，以及提供更好的
業務成果。這些使用案例說明本指南稍早討論的向量資料庫解決方案的實際應用程式，並提供其實際效
能和優點的洞見。

Amazon Kendra 的知識管理

客戶問題 – 日本最大的一般承包商之一面臨經驗豐富的人員下降。公司需要一種方法來有效地將體驗
人員的知識和技能轉移到較年輕的世代。他們需要解決方案來擷取和傳播複雜的建構工程知識和過去的
經驗。

AWS 解決方案 – 為了解決此問題，客戶轉向 Amazon Kendra，這是一種 AI 解決方案，可以快速準確
地處理其內部知識庫並允許自然語言查詢。使用 Amazon Kendra，員工現在可以更快地找到他們所需
的資訊，提高生產力並促進從經驗豐富的人員到較年幼員工的知識轉移。

影響 – 透過實作由 Amazon Kendra 提供支援的生成式 AI 聊天機器人，該公司建立了統一的知識平
台。聊天機器人可讓員工快速存取技術知識和過去的建構工程經驗。此解決方案已大幅提升組織內知識
轉移和決策程序的效率，有助於確保所有員工都能輕鬆獲得寶貴的專業知識。此解決方案的成本可能會
因您的用量和組態而有所不同。如需詳細成本估算，請參閱 AWS 定價計算工具。如需向量資料庫成本
估算，請參閱本指南的成本比較和考量一節，或參閱 Amazon Kendra 定價。

如需其他客戶使用案例的資訊，請參閱 Amazon Kendra 客戶。

使用 OpenSearch Serverless 進行即時分析

客戶問題 – 一家領先的金融服務供應商面臨管理巨型資料生態系統的挑戰。它每年處理 3 億個授權和 
900 億筆交易，累積到大約 11 PB (PB) 的資料。現有系統為需要存取超過 6，000 個報告的 300，000 
名使用者提供服務，需要現代化以提供全球一致性並啟用即時決策。

AWS 解決方案 – 解決方案架構使用透過 Amazon Bedrock （包括 Anthropic、Sonnet 3、Sonnet 3.5 
和 Haiku) 提供的基礎模型進行自然語言處理。客戶選擇 OpenSearch Serverless 作為向量資料庫，因
其卓越的可擴展性和有效處理大量資料量的能力。此架構可無縫處理複雜的查詢和產生動態報告。

影響 – 實作透過消除手動產生超過 100 個商業智慧儀表板的需求，將生產力提高 50%。使用者現在可
以透過回應時間介於 20-40 秒之間的自然語言查詢產生報告。此解決方案的成本可能會因您的用量和
組態而有所不同。如需詳細成本估算，請參閱 AWS 定價計算工具。如需向量資料庫成本估算，請參閱

Amazon Kendra 的知識管理 22

https://calculator.aws/#/
https://aws.amazon.com/kendra/pricing/
https://aws.amazon.com/kendra/customers/?p=pm&amp;c=ml&amp;pd=kd&amp;z=5
https://calculator.aws/#/


AWS 方案指引 選擇 RAG 使用案例的 AWS 向量資料庫

本指南的成本比較和考量一節，或參閱 Amazon OpenSearch Service 定價。如需其他客戶使用案例的
資訊，請參閱 Amazon OpenSearch Serverless。

使用 OpenSearch Serverless 進行即時分析 23

https://aws.amazon.com/opensearch-service/pricing/
https://aws.amazon.com/opensearch-service/features/serverless/


AWS 方案指引 選擇 RAG 使用案例的 AWS 向量資料庫

後續步驟和資源

檢閱本指南後，請考慮下列動作，以便從理解移至實作：

1. 評估您目前的需求：

• 評估您現有的資料庫基礎設施和專業知識。

• 記錄您的特定向量搜尋需求。

• 定義您的效能、擴展和成本目標。

2. 選擇下列其中一個選項來測試向量資料庫選項：

• 選項 1：使用您偏好的向量資料庫解決方案設定概念驗證。

• 選項 2：在 Amazon Bedrock 知識庫中實驗範例資料集。嘗試 Amazon Bedrock 知識庫的快速建
立體驗。如需範例，請參閱 Aurora 文件中的快速建立 Amazon Bedrock 的 Aurora PostgreSQL 
知識庫。

3. 檢閱其他資源。

4. 取得專家協助：

• 如需實作指引，請聯絡您的 AWS 帳戶 團隊或 AWS 解決方案架構師。

• 與專精於向量資料庫的AWS 合作夥伴互動。

5. 規劃您的生產部署：

• 如果從現有的資料庫移動，請建立遷移策略。

• 為您選擇的解決方案制定擴展計劃。

• 設計您的監控和維護程序。

Resources

下列資源可協助您選擇向量資料庫。

AWS 部落格文章

• 使用 Amazon Bedrock 知識庫快速建立和 Amazon Aurora Serverless 加速生成式 AI 應用程式開發

• Amazon OpenSearch Service 的向量資料庫功能說明

• 使用 Amazon Bedrock 知識庫深入探索向量資料存放區

• 利用 pgvector 和 Amazon Aurora PostgreSQL 進行自然語言處理、聊天機器人和情緒分析
Resources 24

https://docs.aws.amazon.com/AmazonRDS/latest/AuroraUserGuide/AuroraPostgreSQL.quickcreatekb.html
https://docs.aws.amazon.com/AmazonRDS/latest/AuroraUserGuide/AuroraPostgreSQL.quickcreatekb.html
https://partners.amazonaws.com/
https://aws.amazon.com/blogs/database/accelerate-your-generative-ai-application-development-with-amazon-bedrock-knowledge-bases-quick-create-and-amazon-aurora-serverless/
https://aws.amazon.com/blogs/big-data/amazon-opensearch-services-vector-database-capabilities-explained/
https://aws.amazon.com/blogs/machine-learning/dive-deep-into-vector-data-stores-using-amazon-bedrock-knowledge-bases/
https://aws.amazon.com/blogs/database/leverage-pgvector-and-amazon-aurora-postgresql-for-natural-language-processing-chatbots-and-sentiment-analysis/
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AWS 服務文件

• 選擇 AWS 資料庫服務

• Amazon Bedrock 知識庫的運作方式

• Neptune Analytics 文件

• Amazon Web Services 概觀：資料庫

• 使用 Aurora PostgreSQL 做為 Amazon Bedrock 的知識庫

• 使用 Amazon Aurora PostgreSQL

• Amazon DocumentDB

• Amazon MemoryDB

• Amazon S3 Vectors

其他 AWS 資源

• Amazon Bedrock 知識庫

• 向量資料庫和內嵌

• 生成式 AI 應用程式的向量資料庫

• 什麼是Machine Learning中的內嵌？

其他資源

• 關於 PostgreSQL

• pgvector 文件

• Pinecone 作為 Amazon Bedrock 的知識庫

• Redis Enterprise Cloud on AWS

AWS 服務文件 25

https://docs.aws.amazon.com/decision-guides/latest/databases-on-aws-how-to-choose/databases-on-aws-how-to-choose.html
https://docs.aws.amazon.com/bedrock/latest/userguide/kb-how-it-works.html
https://docs.aws.amazon.com/neptune-analytics/latest/userguide/what-is-neptune-analytics.html
https://docs.aws.amazon.com/whitepapers/latest/aws-overview/database.html
https://docs.aws.amazon.com/AmazonRDS/latest/AuroraUserGuide/AuroraPostgreSQL.VectorDB.html
https://docs.aws.amazon.com/AmazonRDS/latest/AuroraUserGuide/Aurora.AuroraPostgreSQL.html
https://docs.aws.amazon.com/documentdb/latest/developerguide/vector-search.html
https://docs.aws.amazon.com/memorydb/latest/devguide/vector-search.html
https://docs.aws.amazon.com/AmazonS3/latest/userguide/s3-vectors.html
https://aws.amazon.com/bedrock/knowledge-bases/
https://aws.amazon.com/solutions/databases/vector-databases-and-embeddings/
https://community.aws/content/2f5dkpj96MDM6Y9lumYPjZAB8SX/vector-databases-for-generative-ai-applications
https://aws.amazon.com/what-is/embeddings-in-machine-learning/
https://www.postgresql.org/about/
https://github.com/pgvector/pgvector
https://docs.pinecone.io/integrations/amazon-bedrock
https://redis.io/docs/latest/integrate/aws-redis-cloud/
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文件歷史紀錄
下表說明本指南的重大變更，選擇 RAG 使用案例的 AWS 向量資料庫。如果您想收到有關未來更新的
通知，可以訂閱 RSS 摘要。

變更 描述 日期

已新增 AWS 服務 我們新增了有關使用 Amazon 
DocumentDB、Amazon 
MemoryDB、Amazon S3 
Vectors 和 Amazon Neptune 
Analytics 的資訊。

2026 年 3 月 30 日

初次出版 — 2025 年 3 月 6 日
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https://docs.aws.amazon.com/prescriptive-guidance/latest/choosing-an-aws-vector-database-for-rag-use-cases/choosing-an-aws-vector-database-for-rag-use-cases.rss


AWS 方案指引 選擇 RAG 使用案例的 AWS 向量資料庫

本文為英文版的機器翻譯版本，如內容有任何歧義或不一致之處，概以英文版為準。
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