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Le secteur des services financiers est confronté à des bouleversements majeurs imputables aux 
entreprises de technologie financière (fintechs) et aux banques exclusivement numériques, qui 
sont à l'avant-garde de la transformation numérique du secteur bancaire. Cette transformation 
se caractérise de plus en plus par le développement de produits et services bancaires basés 
sur l'intelligence artificielle et les technologies d'apprentissage automatique (AI/ML). À AI-bank 
l'horizon du futur : les banques peuvent-elles relever le défi de l'IA ? de McKinsey & Company, les 
organisations de services financiers doivent déployer AI/ML des technologies à grande échelle 
si elles veulent rester pertinentes. Pour déployer AI/ML des technologies à grande échelle, les 
entreprises du secteur des services financiers doivent d'abord exploiter la valeur commerciale de 
leurs données.

Les organisations du secteur des services financiers détiennent de grands volumes de données, 
mais ont du mal à en extraire de la valeur à grande échelle. En exploitant la valeur des données, 
les organisations du secteur des services financiers peuvent proposer des offres, des informations 
et une assistance plus approfondies et plus personnalisées à leurs clients et partenaires. La valeur 
libérée peut également aider ces organisations à mettre rapidement en évidence les inefficacités 
des processus actuels, des marchés de capitaux aux opérations de fabrication, tout en fournissant 
des informations prioritaires sur les domaines qui nécessitent une optimisation. Cette stratégie décrit 
comment vous pouvez exploiter la valeur de vos données à grande échelle en développant des 
fonctionnalités de machine learning au sein de votre organisation. Le public visé par cette stratégie 
comprend les PDG, DAF, DSI et les cadres supérieurs du secteur bancaire et de la gestion de 
patrimoine.

Cette stratégie vous permet de comprendre les éléments suivants :

• Résultats métier liés au lancement de fonctionnalités de machine learning dans votre organisation

• Métriques et scores cibles pour la réussite opérationnelle

• Un cadre de machine learning évolutif pour transformer les capacités de machine learning de votre 
organisation
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• AWS meilleures pratiques en matière de mise à l'échelle (sur la base de centaines 
d'implémentations réalisées par des clients)
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Résultats commerciaux ciblés
Le principal résultat métier est d'adopter des processus optimisés capables de transformer les 
données de votre organisation en valeur métier. Plus précisément, cette stratégie peut vous aider à 
atteindre les résultats métier ciblés suivants :

• Mettre à l'échelle les capacités de machine learning et d'exploitation (MLOps) au sein de votre 
organisation et développer une plateforme de machine learning pour aider des centaines de 
scientifiques des données et d'ingénieurs de données à exécuter des flux de travail de ML dans 
votre organisation.

• Mettez en œuvre un déploiement d'infrastructure évolutif, sécurisé, rentable et durable en créant 
une infrastructure gérée à la demande avec Amazon SageMaker AI. AWS Service Catalog

• Normaliser le processus de développement et de déploiement du modèle de ML entre plusieurs 
équipes.

• Réduire la dette technique des modèles existants et créer des artefacts réutilisables pour accélérer 
le développement des futurs modèles.

• Réduire le délai entre l'idée et la valeur pour les cas d'utilisation de données et d'analytique pour 
atteindre 12 à 16 semaines.

• Réduire le délai de création des environnements de cas d'utilisation du ML à 1 ou 2 jours.

Lorsque vous mettez à l'échelle l'utilisation d'analytique avancée dans l'entreprise, le développement 
et la mise en production de modèles et de solutions de machine learning peuvent prendre trop de 
temps. En vous associant à AWS, vous bénéficiez de conseils et d'une assistance qui peuvent vous 
aider à concevoir, créer et lancer rapidement une plateforme en libre-service moderne, sécurisée, 
évolutive et durable pour le développement et la production de ML-based services destinés à soutenir 
votre entreprise et vos clients.AWS Les services professionnels peuvent travailler avec vous pour 
accélérer la mise en œuvre des meilleures pratiques AWS en matière d'utilisation de l'SageMaker 
IA pour créer, former et déployer des modèles de machine learning pour des cas d'utilisation 
personnalisés en fonction des besoins de votre organisation.

La collaboration offre les avantages suivants :

• Une DevOps-driven approche fédérée, en libre-service et pour le code d'infrastructure et 
d'application, avec un itinéraire clair vers la mise en service qui peut réduire les délais de 
déploiement de plusieurs semaines à quelques minutes
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• Un environnement sécurisé, contrôlé et modélisé pour accélérer l'innovation grâce à des modèles 
de machine learning et à des informations qui utilisent les bonnes pratiques du secteur et des 
artefacts partagés à l'échelle de la banque

• La possibilité d'accéder aux données et de les partager plus facilement et de manière plus 
cohérente au sein de votre organisation

• Un ensemble d'outils moderne basé sur une architecture gérée à la demande qui permet de 
minimiser les besoins informatiques, de réduire les coûts et de permettre un développement et des 
opérations de machine learning durables, avec la flexibilité nécessaire pour intégrer de nouveaux 
AWS produits et services afin de répondre aux exigences de conformité et de cas d'utilisation 
continues

• Soutien à l'adoption, à l'engagement et à la formation qui permet aux équipes de science des 
données et d'ingénierie de votre organisation d'être autonomes et de mettre à l'échelle les produits 
de ML dans toute votre organisation
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Métriques opérationnelles
AWS Les services professionnels peuvent travailler avec vos équipes internes pour établir un 
mécanisme de gouvernance des prestations permettant de suivre les progrès de votre organisation 
par rapport aux indicateurs opérationnels définis dans le tableau suivant. Les métriques sont basées 
sur des valeurs réelles et peuvent vous aider à définir votre engagement MLOps. Les valeurs 
du tableau suivant sont données à titre indicatif uniquement. Les valeurs cibles dépendront de 
l'implémentation de votre organisation.

Area Sous-zone Métrique Objectif de 6 mois à 
compter du lancement 
de la plateforme

1. Efficacité opération 
nelle

Prestation plus rapide Délai de valorisation 3 mois en moyenne

Transparence des 
coûts grâce à une 
répartition claire 
des coûts entre les 
divisions opération 
nelles

Coûts de gestion 
AWS

Moins que la valeur 
initiale

2. Boundary-less 
livraison

Liberté d'accès 
garantie de manière 
fluide et contrôlée

Temps d'accès 1 jour

Support pour CI/CD  Délai de valorisation 
(de l'idée à la réalité)

3 mois en moyenne

Itinéraire simplifié vers 
la mise en service   

Délai de déploiement 
(post-bêta)

3 mois en moyenne

On-demand spin de 
laboratoire up/down

Durée de lancement 
de l'environnement

24 heures

3. Contrôlé Accès adapté à 
chaque cas d'utilisa 

Cas d'utilisation relatif 
au délai d'accès

< 1 jour
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tion et accordé ou 
supprimé de manière 
dynamique

Environnement de 
production persistan 
t permettant la 
concrétisation du 
développement piloté 
par la parole

Délai de déploiement  2 semaines

Coûts de stockage 
et de calcul gérés au 
point d'utilisation et 
attribués au centre de 
coûts

Actuals/forecast 
transparent

Écart de précision des 
prévisions autorisé

Conformité aux 
normes de sécurité 
internes (évaluation et 
audit automatiques)

Nombre d'environ 
nements non 
conformes

0

Les propriétaires 
de données sont 
responsables de la 
contribution et du 
partage des données 
(dans le cadre du 
SLA)

Copies de données 
dans un lac de 
données

0 copie de données 
dans le lac de 
données

Traitement commun 
avec prise en charge 
de la séparation 
réglementaire des 
données

Accès conforme 0 résultat réglement 
aire
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4. Modèles en 
constante évolution et 
reproductibles

Environnement de 
développement de 
modèles avec des 
normes en constante 
évolution

Nombre de mises à 
jour par an

6

Possibilité d'empaque 
ter et de déployer 
des environnements 
à volonté à l'aide 
d'étoiles

Durée de lancement 
de l'environnement

2 heures

Disposition claire des 
services et de l'infrast 
ructure utilisés

Non-tracked infrastru 
cture

0

5. Pour l'ensemble de 
la banque

Nombre réduit 
d'environnements de 
modélisation distincts

Nombre d'environ 
nements

< 2

Collaboration d'équipe 
simplifiée au-delà 
des limites organisat 
ionnelles

Temps d'accès (par 
exemple, données)

1 jour

Fonctionnement 
commun et singulier 
model/framework

Nombre de domaines 
contrôlés par modèle

> 3
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Présentation de la solution

Cadre de ML évolutif

Dans une entreprise comptant des millions de clients répartis entre plusieurs secteurs d'activité, 
les flux de travail de ML exigent l'intégration de données détenues et gérées par des équipes 
cloisonnées utilisant des outils différents pour débloquer la valeur métier. Les banques s'engagent 
à protéger les données de leurs clients. De même, l'infrastructure utilisée pour le développement 
de modèles de ML est également soumise à de rigoureuses normes de sécurité. Cette sécurité 
supplémentaire ajoute de la complexité et a un impact sur le délai de valorisation des nouveaux 
modèles de machine learning. Dans un cadre de ML évolutif, vous pouvez utiliser un ensemble 
d'outils modernisé et normalisé pour réduire les efforts nécessaires à la combinaison de différents 
outils et simplifier le processus de mise en service pour les nouveaux modèles de ML.

Traditionnellement, la gestion et le soutien des activités de science des données dans le secteur 
des services financiers sont contrôlés par une équipe chargée de la plateforme centrale qui recueille 
les exigences, alloue les ressources et maintient l'infrastructure pour les équipes chargées des 
données à l'échelle de l'organisation. Pour rapidement mettre à l'échelle l'utilisation du machine 
learning au sein des équipes fédérées de l'entreprise, vous pouvez utiliser un cadre de ML évolutif 
en vue de proposer des fonctionnalités en libre-service aux développeurs de nouveaux modèles et 
de pipelines. Ces développeurs peuvent ainsi déployer une infrastructure moderne, préalablement 
approuvée, normalisée et sécurisée. En fin de compte, ces fonctionnalités en libre-service réduisent 
la dépendance de votre entreprise à l'égard des équipes chargées de la plateforme centralisées et 
accélèrent le délai de valorisation du développement de modèles de ML.

Le cadre de ML évolutif permet aux consommateurs de données (par exemple, les scientifiques des 
données ou les ingénieurs de ML) d'exploiter la valeur métier en leur donnant la possibilité d'effectuer 
les opérations suivantes :

• Parcourir et découvrir les données préalablement approuvées requises pour l'entraînement des 
modèles

• Accéder rapidement et facilement aux données préalablement approuvées

• Utiliser des données préalablement approuvées afin de prouver la viabilité du modèle

• Mettre le modèle éprouvé en production pour que d'autres puissent l'utiliser

Cadre de ML évolutif 8
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Le schéma suivant met en évidence le flux de bout en bout du cadre et la mise en service simplifiée 
pour les cas d'utilisation du ML.

Dans un contexte plus large, les consommateurs de données utilisent un accélérateur sans serveur 
appelé data.all pour obtenir des données à partir de plusieurs lacs de données et les utiliser par la 
suite pour entraîner leurs modèles, comme le montre le schéma suivant.

Cadre de ML évolutif 9
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À un niveau inférieur, le cadre de ML évolutif contient les éléments suivants :

• Self-service déploiement de l'infrastructure : réduisez votre dépendance à l'égard des équipes 
centralisées.

• Système central de gestion de packages Python : mettez à disposition des packages Python 
préalablement approuvés pour le développement de modèles.

• CI/CD pipelines pour le développement et la promotion de modèles : réduisez le temps de vie en 
incluant l'intégration continue et les pipelines continuous (CI/CD) dans le cadre de vos modèles 
d'infrastructure en tant que code (IaC).

• Fonctionnalités de test de modèles : tirez parti des fonctionnalités de test unitaire, de test de 
modèle, de test d'intégration et de test de bout en bout qui sont automatiquement disponibles pour 
les nouveaux modèles.

• Découplage et orchestration des modèles : évitez les calculs inutiles et renforcez vos déploiements 
en découplant les étapes du modèle en fonction des besoins en ressources informatiques et en 
orchestrant les différentes étapes à l'aide d'Amazon AI Pipelines. SageMaker

• Standardisation du code — Améliorez la qualité de votre code en utilisant l'intégration de CI/CD 
pipelines pour valider les normes PEP 8 (Python Enhancement Proposal).

• Quick-start modèles de ML génériques : obtenez des modèles Service Catalog qui instancient vos 
environnements de modélisation ML (développement, pré-production et production) et les pipelines 
associés en un clic en utilisant SageMaker AI Projects pour le déploiement.

• Surveillance de la qualité des données et des modèles : assurez-vous que vos modèles 
fonctionnent conformément aux exigences opérationnelles et respectent votre niveau de tolérance 
au risque en utilisant Amazon SageMaker AI Model Monitor pour surveiller automatiquement la 
dérive de vos données et la qualité du modèle.

• Surveillance des biais : permettez aux propriétaires de vos modèles de prendre des décisions 
justes et équitables en vérifiant automatiquement s'il existe des déséquilibres dans les données et 
si des modifications survenues dans le monde ont biaisé votre modèle.

Un hub central pour les métadonnées

Data.allest un accélérateur sans serveur que vous pouvez intégrer à vos lacs de données AWS 
existants pour collecter des métadonnées dans un hub central. Une interface utilisateur simple et 
facile à utiliser dans data.all affiche les métadonnées associées aux jeux de données provenant de 
plusieurs lacs de données existants. Cela permet aux utilisateurs non techniques et techniques de 

Un hub central pour les métadonnées 10
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rechercher, de parcourir et de demander l'accès à des données précieuses pouvant être utilisées 
dans leurs laboratoires de machine learning. Data.all utilise AWS Lake Formation AWS Lambda, 
Amazon Elastic Container Service (Amazon ECS) AWS Fargate, OpenSearch Amazon Service et. 
AWS Glue

SageMaker validation

Pour prouver les capacités de l' SageMaker IA sur une gamme d'architectures de traitement des 
données et d'apprentissage automatique, l'équipe chargée de la mise en œuvre des fonctionnalités 
sélectionne, en collaboration avec l'équipe de direction bancaire, des cas d'utilisation de complexité 
variable provenant de différentes divisions de clients bancaires. Les données du cas d'utilisation 
sont masquées et mises à disposition dans un compartiment de données Amazon Simple Storage 
Service (Amazon S3) local situé dans le compte de développement du cas d'utilisation pour la phase 
de démonstration des capacités.

Lorsque la migration du modèle de l'environnement de formation d'origine vers une architecture 
d' SageMaker IA est terminée, votre lac de données hébergé dans le cloud met les données à 
disposition pour qu'elles puissent être lues par les modèles de production. Les prévisions générées 
par les modèles de production sont ensuite réécrites dans le lac de données.

Une fois que les cas d'utilisation candidats ont été migrés, le cadre de ML évolutif prend une 
référence initiale pour les métriques cibles. Vous pouvez comparer la référence aux délais 
précédents sur site ou d'autres fournisseurs de cloud pour mettre en évidence les améliorations 
temporelles qu'offre le cadre de ML évolutif.

SageMaker validation 11
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Bonnes pratiques
Cette section fournit un aperçu des AWS meilleures pratiques pour les MLOP.

Gestion et séparation des comptes

AWS les meilleures pratiques en matière de gestion des comptes recommandent de diviser vos 
comptes en quatre comptes pour chaque cas d'utilisation : expérimentation, développement, test et 
production. Il est également recommandé de disposer d'un compte de gouvernance pour fournir des 
ressources MLOps partagées au sein de l'organisation et d'un compte de lac de données pour fournir 
un accès centralisé aux données. Cette démarche vise à séparer complètement les environnements 
de développement, de test et de production, à éviter les retards causés par les limites de service 
atteintes en raison de cas d'utilisation multiples et d'équipes de science des données partageant le 
même ensemble de comptes, mais aussi à fournir une vue d'ensemble des coûts pour chaque cas 
d'utilisation. Enfin, il est recommandé de séparer les données au niveau des comptes, car chaque 
cas d'utilisation possède son propre ensemble de comptes.

Normes de sécurité

Pour répondre aux exigences de sécurité, il est recommandé de désactiver l'accès public à Internet 
et de chiffrer toutes les données à l'aide de clés personnalisées. Vous pouvez ensuite déployer une 
instance sécurisée d'Amazon SageMaker AI Studio sur le compte de développement en quelques 
minutes à l'aide de Service Catalog. Vous pouvez également bénéficier de fonctionnalités d'audit 
et de surveillance des modèles pour chaque cas d'utilisation en utilisant l' SageMaker IA via des 
modèles déployés avec SageMaker AI Projects.

Fonctionnalités de cas d'utilisation

Une fois la configuration du compte terminée, les data scientists de votre organisation peuvent 
demander un nouveau modèle de cas d'utilisation en utilisant SageMaker AI Projects dans 
SageMaker AI Studio. Ce processus déploie l'infrastructure nécessaire pour intégrer les 
fonctionnalités MLOPS dans le compte de développement (avec un support minimal requis de la part 
des équipes centrales), telles que les CI/CD pipelines, les tests unitaires, les tests de modèles et la 
surveillance des modèles.

Chaque cas d'utilisation est ensuite développé (ou refactorisé dans le cas d'une base de code 
d'application existante) pour fonctionner dans une architecture d'IA en utilisant SageMaker des 
fonctionnalités d' SageMaker IA telles que le suivi des expériences, l'explicabilité du modèle, la 
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détection des biais et le contrôle de la qualité. data/model Vous pouvez ajouter ces fonctionnalités 
à chaque pipeline de cas d'utilisation en utilisant les étapes des pipelines dans SageMaker AI 
Pipelines.

Parcours de maturité MLOps

Le parcours de maturité MLOps définit les fonctionnalités MLOps nécessaires mises à disposition 
dans une configuration à l'échelle de l'entreprise pour garantir la mise en place d'un flux de travail de 
modèle de bout en bout. Le parcours de maturité comprend quatre étapes :

1. Initial : dans cette étape, vous établissez le compte d'expérimentation. Vous créez également un 
nouveau AWS compte au sein de votre organisation où vous pouvez tester SageMaker Studio et 
d'autres nouveaux AWS services.

2. Répétable : dans cette étape, vous normalisez les référentiels de code et le développement de la 
solution de ML. Vous adoptez également une approche d'implémentation de comptes multiples 
et vous normalisez vos référentiels de code pour prendre en charge la gouvernance des modèles 
et les audits de modèles à mesure que l'offre monte en puissance. Il est recommandé d'adopter 
une approche de développement de modèle prête à la production avec des solutions standard 
fournies par un compte de gouvernance. Les données sont stockées dans un compte de lac de 
données et les cas d'utilisation sont développés dans deux comptes. Le premier compte concerne 
l'expérimentation pendant la période d'exploration de la science des données. Dans ce compte, les 
scientifiques des données découvrent des modèles permettant de résoudre les problèmes métier 
et expérimentent plusieurs possibilités. L'autre compte concerne le développement, qui a lieu 
une fois que le meilleur modèle a été identifié et que l'équipe de science des données est prête à 
travailler sur le pipeline d'inférence.

3. Fiable : dans cette étape, vous introduisez les tests, le déploiement et le déploiement de comptes 
multiples. Vous devez comprendre les exigences MLOps et introduire des tests automatisés. 
Implémentez les bonnes pratiques MLOps pour garantir la solidité et la sécurité des modèles. 
Au cours de cette phase, introduisez deux nouveaux comptes de cas d'utilisation : un compte de 
test pour tester les modèles développés dans un environnement qui émule l'environnement de 
production et un compte de production pour exécuter l'inférence de modèles dans le cadre des 
opérations métier. Enfin, utilisez le test, le déploiement et la surveillance automatisés des modèles 
dans une configuration à comptes multiples pour vous assurer que vos modèles répondent aux 
rigoureuses normes de qualité et de performance que vous avez définies.

4. Évolutif : dans cette étape, vous modélisez et produisez plusieurs solutions de machine learning. 
Plusieurs équipes et cas d'utilisation du ML commencent à adopter les MLOps au cours du 
processus de création de modèles de bout en bout. Pour atteindre la capacité de mise à l'échelle 
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dans cette étape, vous augmentez également le nombre de modèles dans votre bibliothèque 
de modèles grâce aux contributions d'une base plus large de scientifiques des données, vous 
réduisez le délai de valorisation entre l'idée et le modèle de production pour un plus grand nombre 
d'équipes au sein de l'organisation, et vous itérez à mesure de votre mise à l'échelle.

Pour plus d'informations sur le modèle de maturité MLOps, consultez la feuille de route mLOps 
Foundation pour les entreprises utilisant Amazon SageMaker AI sur le blog Machine Learning AWS .
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Une vision de la réussite
Pour exploiter au mieux la valeur de vos données, votre entreprise doit développer un framework 
de machine learning évolutif qui vous permettra d'atteindre vos objectifs commerciaux tout en 
respectant les AWS meilleures pratiques définies dans cette stratégie. Un tel cadre pourrait aider 
votre organisation à atteindre les objectifs suivants :

• Un processus en libre-service pour créer une infrastructure standardisée au niveau de la 
production afin de développer des analyses avancées, des charges de travail basées sur la 
science des données et un DevOps-driven itinéraire clair pour vivre pour ces charges de travail

• Avoir recours à des équipes de cas qui peuvent bénéficier d'une gouvernance rationalisée, pour 
ainsi réduire le délai de valorisation tout en libérant de précieuses ressources techniques

• Une bibliothèque de science des données permettant d'accéder à des modèles de ML réutilisables 
et de les partager, capables de réduire rapidement les délais de livraison de bout en bout en 
utilisant des modèles qui peuvent être affinés et partagés avec d'autres

• Une bibliothèque de référence de données dans le cloud (DataHub) qui fournit des métadonnées 
sur toutes les données situées dans plusieurs lacs de AWS données, accélérant ainsi non 
seulement la découverte des données, mais aussi le temps d'accès aux données nécessaires à 
l'entraînement des modèles

• Une DevOps équipe dédiée formée pour gérer la plateforme et le kit d'outils sous-jacent, soutenir le 
développement de nouvelles fonctionnalités et garantir la conformité continue aux contrôles clés

• Real-life cas d'utilisation fournis via des comptes de production

• Un transfert de connaissances entre l'équipe de projet et les équipes des secteurs d'activité 
destinataires (équipes en étoile), qui permet aux équipes métier de gérer elles-mêmes la poursuite 
du développement et le processus de mise en service

• Réalisation des activités initiales d'engagement et d'adoption auprès d'un groupe ciblé d'équipes 
métier

• Des centaines de sessions de AWS formation dispensées en classe pour soutenir l'adoption
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FAQ
Quand dois-je générer une plateforme MLOps ?

Il est temps de passer à la normalisation sur une plateforme MLOps lorsque vous remarquez que vos 
ingénieurs consacrent plus de temps à la recherche et à l'obtention d'approbations pour les options 
d'outillage qu'à la génération de modèles de ML.

Puis-je intégrer d'autres outils de ML dans la plateforme MLOps ?

Oui. Vous pouvez intégrer des AWS outils non liés à la plateforme. Bien qu' SageMaker AI Studio 
soit au cœur de la plateforme MLops, vous pouvez toujours intégrer d'autres produits à la suite de 
SageMaker services AI Studio.

Comment mon organisation peut-elle simplifier les exigences de gouvernance en vue d'accélérer 
l'innovation ?

Dans le cadre des candidats aux cas d'utilisation que vous sélectionnez pour prouver la génération 
de votre plateforme MLOps, assurez-vous que les cas d'utilisation sont suffisamment complexes, 
qu'ils nécessitent diverses classifications de données et qu'ils requièrent des volumes de big data. 
Ce faisant, non seulement vous prouvez les capacités de la plateforme, mais vous faites également 
le gros du travail du point de vue de la gouvernance dans le cadre du lancement initial de votre 
plateforme. Si vous pouvez le faire, les équipes qui adoptent la plateforme MLOps dans le cadre du 
déploiement auront une charge de gouvernance plus légère, car elles utilisent une plateforme qui 
répond déjà aux exigences de gouvernance pour des cas d'utilisation complexes.

Quelle équipe dois-je mettre en place pour générer une plateforme MLOps ?

Une solide base MLOps, qui définit clairement l'interaction entre plusieurs personnalités et 
technologies, peut augmenter le délai de valorisation, réduire les coûts et permettre aux scientifiques 
des données de se concentrer sur l'innovation. Disposer de l'équipe adéquate peut faire la différence 
entre l'échec et le succès pour le développement de la plateforme MLOps. En raison de la nature 
des MLOP, de nombreux rôles doivent être impliqués, tels que les scientifiques des données, les 
ingénieurs du ML, les DevOps professionnels, les propriétaires de données, les responsables 
informatiques, les analystes commerciaux et les propriétaires de produits. Assurez-vous que toutes 
vos parties prenantes interagissent au sein d'une équipe interfonctionnelle afin de garantir les 
meilleurs résultats pour votre plateforme MLOps.

Comment puis-je commencer mon parcours MLOps ?
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Vous pouvez commencer par créer un environnement d'expérimentation sécurisé dans lequel les 
scientifiques des données reçoivent un instantané des données. Les data scientists peuvent utiliser 
l' SageMaker IA pour expérimenter et finalement prouver que le machine learning peut résoudre un 
problème commercial spécifique.

La transformation des MLOps doit-elle être guidée par une approche descendante ou ascendante 
dans une organisation ?

Si les approches ascendantes peuvent être fructueuses, le soutien de la direction est essentiel à la 
réussite du développement de la plateforme MLOps. Avec une approche descendante, vous pouvez 
assurer une normalisation plus rapide de la solution développée, réduire les coûts et parvenir à une 
capacité de mise à l'échelle et à une réutilisation supérieures entre les modèles développés par 
différentes équipes au sein de votre organisation.
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Étapes suivantes
Pour exploiter la valeur métier de vos données en adoptant un cadre de ML évolutif, envisagez les 
étapes suivantes :

1. Contactez un représentant AWS commercial ou contactez un représentant des services AWS 
professionnels.

2. Recherchez des opportunités de formation et de certification pour les membres de l'équipe 
appropriés au sein votre organisation :

• AWS formations et certifications

• MLops Engineering sur AWS

• AWS Big Data certifié - Spécialité

• AWS Machine Learning certifié - Spécialité

• AWS DevOps Ingénieur certifié - Professionnel

• AWS Formation privée - Demande d'information
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Ressources
• Quelles sont les nouveautés du Machine Learning ? (AWS documentation)

• Automatisez les MLOP avec des projets d' SageMaker IA () YouTube

• Exploitez vos données sur le cloud le plus évolutif, le plus fiable et le plus sécurisé (AWS 
documentation)

• Feuille de route de MLops Foundation pour les entreprises utilisant Amazon SageMaker AI (AWS 
Machine Learning Blog)

• Partie 1 : Comment le NatWest groupe a créé une plateforme mLOPS évolutive, sécurisée et 
durable (AWS Machine Learning Blog)

• AI-bank du futur : les banques peuvent-elles relever le défi de l'IA ? (McKinsey et entreprise)
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Historique du document
Le tableau suivant décrit les modifications importantes apportées à ce guide. Pour être averti des 
mises à jour à venir, abonnez-vous à un fil RSS.

Modification Description Date

Remplacé DataHub par 
data.all.

— 7 novembre 2023

Publication initiale — 16 septembre 2022
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Les traductions sont fournies par des outils de traduction automatique. En cas de conflit entre le 
contenu d'une traduction et celui de la version originale en anglais, la version anglaise prévaudra.
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