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Bonnes pratiques pour la conception et la mise en ceuvre de
cas d'utilisation d'une architecture moderne centrée sur les
données

Soutenez Patrikar, Amazon Web Services (JAWS

Mai 2023 (historique du document)

Organisations abandonnent de plus en plus les architectures centrées sur les applications pour
adopter des architectures centrées sur les données dans lesquelles l'infrastructure informatique, le
développement d'applications et méme les processus métier sont congus en fonction des exigences
en matiére de données. Dans une architecture centrée sur les données, les données constituent un
actif informatique essentiel, et vous concevez vos systémes et processus informatiques de maniéere a
optimiser vos données.

Ce guide propose les meilleures pratiques pour concevoir une architecture moderne centrée sur

les données adaptée a votre cas d'utilisation. Vous pouvez utiliser ces meilleures pratiques pour
moderniser vos pipelines de données et les opérations d'ingénierie des données qui les soutiennent.
Ce guide fournit également une vue d'ensemble du cycle de vie des données dans un pipeline de
données. En comprenant ce cycle de vie, vous pouvez créer des pipelines de données qui optimisent
vos données.

Vous pouvez utiliser ce guide pour surmonter les défis suivants auxquels de nombreuses entreprises
sont confrontées lors de la conception d'une architecture centrée sur les données pour les pipelines
de données :

 Aversion pour le stockage de plusieurs versions d'un méme ensemble de données — Il n'est pas
rare de traiter fréquemment des données plusieurs fois, mais cette approche a ses limites. En fait,
il est souvent moins gourmand en ressources et plus rentable d'éviter de traiter plusieurs fois les
données. Ce guide vous montre les avantages d'une approche différente qui met I'accent sur le
stockage des données traitées en plusieurs étapes.

» Réticence a adopter les lacs de données — Il peut étre difficile de faire le tri entre les allégations
marketing relatives aux lacs de données, et il peut également étre difficile de déterminer si votre
entreprise posséde les compétences et les ressources nécessaires pour intégrer un lac de
données dans ses systémes et processus informatiques. Ce guide peut vous aider a comprendre




AWS Conseils prescriptifs Bonnes pratiques pour la conception et la mise en ceuvre de cas
d'utilisation d'une architecture moderne centrée sur les données

en quoi un lac de données peut étre un composant utile de votre architecture centrée sur les
données.

» Recruter suffisamment d'ingénieurs de données — Les tendances du marché suggérent que les
data scientists sont censés effectuer des taches d'ingénierie des données dans de nombreuses
organisations, méme s'ils ne possedent pas les compétences requises en ingénierie des données.
Ces lacunes en matiére de compétences peuvent avoir un impact sur vos time-to-market projets.
Ce guide peut vous aider a mieux comprendre quelles compétences en ingénierie des données
sont essentielles pour concevoir une architecture centrée sur les données.

« Manque de connaissances sur l'utilisation des services AWS pour le traitement horizontal —
Le traitement horizontal ou distribué permet a un cluster de traiter des fragments de données
en paralléle en mappant des taches sur plusieurs nceuds et en collectant le résultat avant de
I'envoyer de maniére transparente a I'utilisateur. Le passage au traitement horizontal représente un
changement dans la fagon dont les données sont visualisées et traitées. Ce changement affecte
non seulement la logique de I'application ou I'application elle-méme, mais également la fagon
dont les entreprises travaillent avec les données. Par exemple, le traitement horizontal affecte le
stockage central, la distribution des taches et la modularisation. Le traitement horizontal favorise
également les gros volumes de données pour les opérations de lecture-écriture. Ce guide explique
comment le traitement horizontal peut fonctionner pour votre pipeline de données.




AWS Conseils prescriptifs Bonnes pratiques pour la conception et la mise en ceuvre de cas
d'utilisation d'une architecture moderne centrée sur les données

Reésultats commerciaux ciblés

Ce guide peut vous aider, vous et votre organisation, a atteindre les résultats commerciaux suivants :

Meilleure planification de vos projets d'architecture de données
» Gouvernance plus sécurisée du cycle de vie des données

» Déploiement plus rapide de projets de pipeline de données

Architecture et ingénierie de meilleure qualité des solutions de pipeline de données
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Principes d'ingénierie des données

Nous vous recommandons d'adopter les principes du tableau suivant lorsque vous créez une
architecture pour un pipeline de données moderne.

Principe

Flexibilité

Reproductibilité

Réutilisation

Evolutivité

Auditabilite

Exemple

Utiliser des microservices

Utilisez l'infrastructure en tant
que code (laC) pour déployer
VOS services

Utiliser les bibliotheques et
les références de maniéere
partagée

Choisissez des configurations
de service adaptées a toute
charge de données

Conservez une piste d'audit
en utilisant les journaux, les
versions et les dépendances

Cas d'utilisation

FastGo bénéficie de flexibili

té et d'évolutivité grace a une

architecture de microservices
sur AWS (étude de cas AWS)

Partie 3 : Comment le

NatWest groupe a créé des

modeéles de machine learning

vérifiables, reproductibles

et explicables avec Amazon
(AWS SageMaker Machine
Learning Blog)

Créez et réutilisez des

ensembles de données

gouvernés dans Amazon

QuickSight grace a Dataset-

as-a-Source une nouvelle
fonctionnalité (blog AWS Big
Data)

Conception d'un lac de

données a des fins de

croissance et d'évolutivité sur
le cloud AWS (AWS Prescript
ive Guidance)

Comment Parametric a créé

un systeme de surveillance

des audits a l'aide de l'archite
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cture AWS Data Lake (blog
d'architecture AWS)
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Cycle de vie des données

Pour créer un pipeline de données, vous devez d'abord ingérer des données dans AWS a partir
d'une source de données externe ou interne, telle qu'un serveur de fichiers, une base de données,
un bucket de stockage ou un appel d'API. Les données ingérées peuvent ou non subir une
transformation, telle que I'anonymisation, la suppression de colonnes ou le nettoyage des données.

Cette section fournit une vue d'ensemble des étapes du processus de cycle de vie des données,
comme le montre le schéma suivant.

Data Engineering lifecycle

Monitoring and debugging
laC deployment

Data collection

» Service selection
Raw data

Data preparation v
and cleaning .
-»  Data processing

Data quality v

Data engineering checks
automation and
access control

> Data storage

Data visualization
and analysis

Ces étapes sont notamment les suivantes :

Collecte des données

» Préparation et nettoyage des données
» Controles de qualité des données
 Visualisation et analyse des données
» Surveillance et débogage

» Déploiement iA

» Automatisation et controle d'acceés
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Collecte des données

Vous pouvez collecter des données a partir de diverses sources au sein d'AWS, mais il est important
de choisir I'outil de collecte de données adapté a votre cas d'utilisation. Le schéma suivant montre
comment I'étape de collecte des données s'inscrit dans le cycle de vie de l'automatisation de
l'ingénierie des données et du contrble d'acces.

<

V @ Data collection

Amazon Kinesis AWS Glue Amazon S3

& &

Amazon Neptune AWS DMS

AWS fournit les outils de collecte de données suivants :

+ Amazon Kinesis vous aide a collecter des données de streaming. Kinesis propose également des
fonctionnalités d'intégration et de traitement fluides.

+ AWS Database Migration Service (AWS DMS) vous aide a ingérer des données provenant
de bases de données relationnelles. AWS DMS propose des options de configuration et des
connexions directes entre les services sur site et les services de base de données, tels qu'Amazon
Simple Storage Service (Amazon S3), hébergés sur AWS.

« AWS Glue est un outil d'extraction, de transformation et de chargement (ETL) qui vous aide a
ingérer des données non structurées.

Il existe plusieurs cas d'utilisation pour collecter des données non structurées ou semi-structurées a
I'aide d'’Amazon S3 pour le stockage. Par exemple, le cas d'utilisation de la collecte de données sur
un site de fabrication peut nécessiter I'ingestion de données historiques pour les données d'historique
des machines sous forme de fichiers XML, les données d'événements sous forme de fichiers JSON

Collecte des données 7
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et les données d'achat provenant d'une base de données relationnelle. Ce cas d'utilisation peut
€galement nécessiter que les trois sources de données soient jointes.

Avant de commencer le processus d'ingestion de données, nous vous recommandons de
comprendre quelles données doivent étre ingérées, puis de choisir le bon outil pour collecter ces
données.

Préparation et nettoyage des données

La préparation et le nettoyage des données constituent I'une des étapes les plus importantes mais
les plus chronophages du cycle de vie des données. Le schéma suivant montre comment |'étape
de préparation et de nettoyage des données s'inscrit dans le cycle de vie de I'automatisation de
l'ingénierie des données et du contrble d'acces.

B v,

v

AWS Glue DataBrew  AWS Glue

@@ Service selection

Amazon EMR Data preparation

and cleaning Dat .
, ata processing

Amazon EC2 AWS Lambda

Voici quelques exemples de préparation ou de nettoyage des données :

» Associer des colonnes de texte a des codes

* Ignorer les colonnes vides

Remplir les champs de données vides avec @None, ou "'

Anonymisation ou masquage des informations personnelles identifiables (PII)

Si votre charge de travail comporte une grande variété de données, nous vous recommandons
d'utiliser Amazon EMR ou AWS Glue pour vos taches de préparation et de nettoyage des données.

Préparation et nettoyage des données 8
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Amazon EMR et AWS Glue fonctionnent tous deux avec des données non structurées, semi-
structurées et relationnelles, et ils peuvent tous deux utiliser Apache Spark pour créer DataFrame ou
DynamicFrame utiliser un traitement horizontal. En outre, vous pouvez utiliser AWS Glue DataBrew
pour nettoyer et traiter les données sans code. En outre, DataBrew vous pouvez profiler votre
ensemble de données a l'aide de statistiques de colonnes, fournir des lignées de données et inclure
des regles de qualité des données pour toutes les colonnes ou pour certaines colonnes.

Pour les petites charges de travail ne nécessitant pas de traitement distribué et pouvant étre
effectuées en moins de 15 minutes, nous vous recommandons d'utiliser AWS Lambda pour la
préparation et le nettoyage des données. Lambda est une option économique et |égere pour les
petites charges de travail. Pour les données hautement sécurisées qui ne peuvent pas entrer dans

le cloud, nous vous recommandons d'anonymiser les données sur les instances Amazon Elastic

Compute Cloud (Amazon EC2) a I'aide d'un serveur AWS Outposts.

Il est essentiel de choisir le bon service AWS pour la préparation et le nettoyage des données et de
comprendre les inconvénients liés a votre choix. Par exemple, imaginez un scénario dans lequel
vous avez le choix entre AWS Glue et Amazon EMR. DataBrew AWS Glue est idéal si les taches
ETL sont peu fréquentes. Un travail occasionnel a lieu une fois par jour, une fois par semaine ou une
fois par mois. Vous pouvez également partir du principe que vos ingénieurs de données maitrisent
I'écriture de code Spark (pour les cas d'utilisation de mégadonnées) ou les scripts en général. Si le
travail est plus fréquent, I'exécution constante d'AWS Glue peut s'avérer colteuse. Dans ce cas,
Amazon EMR fournit des fonctionnalités de traitement distribué et propose a la fois une version

sans serveur et une version basée sur serveur. Si vos ingénieurs de données ne possedent pas les
compétences requises ou si vous devez obtenir des résultats rapidement, DataBrew c'est une bonne
option. DataBrew peut réduire les efforts de développement du code et accélérer le processus de
préparation et de nettoyage des données.

Une fois le traitement terminé, les données issues du processus ETL sont stockées sur AWS. Le
choix du stockage dépend du type de données que vous traitez. Par exemple, vous pouvez travailler
avec des données non relationnelles telles que des données graphiques, des données de paires clé-
valeur, des images, des fichiers texte ou des données structurées relationnelles.

Comme le montre le schéma suivant, vous pouvez utiliser les services AWS suivants pour le
stockage des données :

« Amazon S3 stocke des données non structurées ou semi-structurées (par exemple, des fichiers
Apache Parquet, des images et des vidéos).

Préparation et nettoyage des données 9
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* Amazon Neptune stocke des ensembles de données graphiques que vous pouvez interroger a
l'aide de SPARQL ou GREMLIN.

* Amazon Keyspaces (pour Apache Cassandra) stocke des ensembles de données compatibles
avec Apache Cassandra.

* Amazon Aurora stocke des ensembles de données relationnels.

* Amazon DynamoDB stocke les données clé-valeur ou les données de document dans une base de
données NoSQL.

* Amazon Redshift stocke les charges de travail pour les données structurées dans un entrepbt de
données.

5 &

Amazon S3  Amazon Neptune

& B

Amazon Keyspaces AWS DMS

Data preparation

@% éﬂ and clganing

Amazon Aurora Amazon DynamoDB

: Data storage
Amazon Redshift

En utilisant le bon service avec les bonnes configurations, vous pouvez stocker vos données de la
maniére la plus efficace possible. Cela permet de minimiser les efforts liés a la récupération des
données.

Contrdles de qualité des données

La qualité des données fait partie intégrante mais souvent négligée du processus de nettoyage des
données. Le schéma suivant montre comment les contréles de qualité des données s'integrent dans
le cycle de vie de I'automatisation de l'ingénierie des données et du contréle d'acces.

Controles de qualité des données 10
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A4

AWS Glue AWS Glue
(Data Quality) DataBrew

w Custom
Z) solutions:

e.g. Deequ
AWS Lambda 2 4

Data quality
checks

Le tableau suivant fournit un apercu des différentes solutions de qualité des données en fonction des

cas d'utilisation.

Cas d'utilisation

No-code solution pour ajouter
des conditions de qualité au
niveau des colonnes ou des
tables

Code personnalisé ajouté a
une tdche AWS Glue ou a une
solution sans code (en version
préliminaire) pour ajouter des

conditions de qualité au niveau

des colonnes ou des tables

Chéques personnalisés

Solution

AWS Glue DataBrew

Qualité des données AWS

Glue

ETL de votre choix, tel

qu'AWS Lambda, AWS Glue

ou Amazon EMR

Exemple

Vérifie si toutes les valeurs
des colonnes sont comprises
entre 1 et 12, ou si une table
ou une colonne est vide

Vérifie si la colonne
n'first_name est pas nulle
ou si elle phone_number
contient uniquement des
nombres ou un opérateur

« + », and/or des fonctions
statistiques, telles que la
moyenne ou la somme

Vérifie si la valeur de la
colonne A est toujours
supérieure a la valeur

Controles de qualité des données
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correspondante des colonnes
B et C, ou si la valeur de la
colonne continent est
toujours correcte géographi
quement et dérivée de la city

colonne
Solution sophistiquée avec Deeque Vérifie si la Completen
un rapport de métriques, une essConstraint métrique
validation des contraintes et d'exhaustivité de la colonne
des suggestions de contraint review_id estégaleal

es

Visualisation et analyse des données

Apreés avoir effectué les contréles de qualité des données, vous pouvez passer a la phase d'analyse
ou de visualisation des données, comme indiqué dans le schéma suivant.

4 E%

Amazon QuickSight Amazon Neptune

el

Amazon OpenSearch Service

Data visualization
and analysis

A ce stade, vous pouvez utiliser Quick Sight pour créer des graphiques ou des diagrammes, Neptune
pour les opérations et la visualisation de bases de données de graphes, ou OpenSearchpour des
recherches et des analyses open source. En général, vous pouvez également introduire des données
propres dans les flux de travail de science des données ou d'apprentissage automatique (ML) a
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I'aide de SageMaker pipelines Amazon ou de simples lectures depuis Amazon S3. La phase de
visualisation et d'analyse des données conclut la partie séquentielle du pipeline d'ingénierie des
données.

Surveillance et débogage

Certaines phases du cycle de vie des données ne sont pas séquentielles mais sont présentes de
maniére cohérente. Cela est vrai pour la phase de surveillance et de débogage, comme le montre le
schéma suivant.

Monitoring and debugging

X

Amazon CloudWatch

L'exactitude et les performances du processus d'ingénierie des données doivent étre surveillées
en permanence. Amazon CloudWatch joue un réle crucial dans la surveillance de l'ingénierie des

données, car il enregistre chaque journal d'erreurs et d'informations dans ses groupes de journaux.
Vous pouvez utiliser la surveillance pour créer une récupération automatique des erreurs. Par
exemple, vous pouvez arréter les pipelines si vous constatez que vos regles de qualité des données
ne sont pas respectées, ou vous pouvez enregistrer séparément les exécutions réussies et les
échecs pour permettre une action de restauration. La surveillance améliore la fiabilité globale du
processus d'ingénierie des données (c'est-a-dire le processus ETL complet) ainsi que des données.

En outre, nous vous recommandons de créer des CloudWatch tableaux de bord qui incluent les
mesures pertinentes pour le processus de surveillance et de débogage. Cela peut contribuer a
garantir que le processus d'ingénierie des données se déroule correctement et comme prévu. C'est
important pour les opérations ainsi que pour les rapports. Par exemple, un CloudWatch tableau de
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bord peut indiquer aux utilisateurs I'état des chargements afin de les aider a comprendre la fiabilité
de leurs processus, le pourcentage de leurs données perdues en raison d'une mauvaise qualité

ou les sources présentant le plus grand nombre de défaillances. Un CloudWatch tableau de bord
vous permet non seulement de visualiser les résultats, mais également d'améliorer les processus en
identifiant les points faibles du processus ETL.

Déploiement iA

L'architecture moderne est incompléte sans mécanisme de déploiement d'une infrastructure sous
forme de code (laC). Le schéma suivant montre les services AWS liés au déploiement d'iAc.

laC deployment

AWS CloudFormation

@

AWS CDK

Nous recommandons que toute infrastructure déployée soit toujours soutenue par du code a l'aide
des outils 1aC. Par exemple, vous pouvez utiliser AWS CloudFormation ou AWS Cloud Development
Kit (AWS CDK). AWS CDK est une solution miracle. CloudFormation

En tant que bonne pratique, nous vous recommandons de transférer votre code vers le référentiel
de code de votre choix. Il est également recommandé d'utiliser le contrdle de source dans votre
référentiel de code afin de disposer de fonctionnalités de gestion des versions et de collaboration
permettant a plusieurs membres de I'équipe de travailler simultanément sur la méme base de code,
tout en garantissant que l'intégration du code des différents développeurs dans la branche principale
n'entraine aucun conflit.
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Automatisation et controle d'acces

Automatisation

L'automatisation des pipelines est un élément crucial de la conception d'une architecture moderne
centrée sur les données. Pour exécuter correctement votre systéme de production, nous vous
recommandons de disposer d'un pipeline de données doté d'un déclencheur de démarrage, d'étapes
de connexion et d'un mécanisme permettant de séparer les étapes échouées des étapes réussies. Il
est également important de consigner les défaillances sans entraver le reste du processus ETL.

Vous pouvez utiliser les flux de travail AWS Glue pour créer un pipeline. Le pipeline prend en charge
toutes les taches AWS Glue, les EventBridge déclencheurs Amazon et les robots d'exploration. Vous
pouvez également créer des flux de travail a partir de zéro ou a l'aide de plans AWS Glue. Un plan

fournit un cadre qui vous aide a démarrer sur des cas d'utilisation réutilisables. Par exemple, il peut
s'agir d'un flux de travail pour importer des données depuis Amazon S3 dans une table DynamoDB.
Vous pouvez méme utiliser des parametres pour rendre le plan réutilisable.

Si le pipeline de données implique d'autres services en dehors d'AWS Glue, nous vous
recommandons d'utiliser AWS Step Functions comme orchestrateur. Step Functions peut créer

des flux de travail automatisés, y compris des étapes d'approbation manuelles pour la réponse aux
incidents de sécurité. Vous pouvez également utiliser Step Functions pour un traitement paralléle ou
séquentiel a grande échelle.

Enfin, nous vous recommandons d'EventBridgeinsérer des déclencheurs sur les plannings, les
événements ou a la demande. Vous pouvez également ['utiliser EventBridge pour créer des pipelines
avec des filtres.

Controle d’acces

Nous vous recommandons d'utiliser AWS Identity and Access Management (IAM) pour le contrdle
d'acces. IAM vous permet de spécifier qui ou quoi peut accéder aux services et aux ressources

dans AWS et de gérer de maniére centralisée des autorisations précises. Chaque phase du cycle

de vie, du stockage a I'automatisation en passant par I'utilisation d'outils de traitement, nécessite

les autorisations d'accés appropriées. Tout en travaillant avec des cas d'utilisation centrés sur les
données, vous pouvez utiliser AWS Lake Formation pour simplifier le processus de mise a disposition

des données pour des analyses de grande envergure, ainsi que pour tous les comptes.
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Bonnes pratiques

Nous vous recommandons de suivre les meilleures pratiques techniques et de stockage. Ces bonnes
pratiques peuvent vous aider a tirer le meilleur parti de votre architecture centrée sur les données.

Bonnes pratiques de stockage pour les mégadonnées

Le tableau suivant décrit une bonne pratique courante pour stocker des fichiers destinés a une
charge de traitement de données volumineuses sur Amazon S3. La derniére colonne est un exemple
de politique de cycle de vie que vous pouvez définir. Si Amazon S3 Intelligent-Tiering est activé

(ce qui permet de réduire automatiquement les colts de stockage lorsque les modéles d'accés aux
données changent automatiquement), vous n'avez pas besoin de définir manuellement la politique.

Nom de la couche de données

Raw

Description

Contient des données brutes
non traitées

Remarque : Pour une source
de données externe, la
couche de données brutes

est généralement une copie
1:1 des données, mais les
données peuvent étre partition
nées par des clés en fonction
de AWS la date Région AWS
ou de la date pendant le
processus d'ingestion.

Exemple de stratégie de
politique de cycle de vie

Au bout d'un an, déplacez
les fichiers vers la classe
Standard-IA de stockage S3.
Aprés deux ans passeés dans
S3 Standard-IA, archivez les
fichiers dans Amazon Simple
Storage Service Glacier
(Amazon S3 Glacier).

Amazon Glacier (service
autonome d'origine basé sur
un coffre-fort) n'acceptera plus
de nouveaux clients a compter
du 15 décembre 2025, sans
aucune incidence sur les
clients existants.

Amazon Glacier est un service
autonome doté de ses propres
API qui stocke les données
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https://aws.amazon.com/s3/storage-classes/intelligent-tiering/
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dans des coffres-forts. Il

est distinct des classes de
stockage Amazon S3 et
Amazon S3 Glacier. Vos
données existantes resteront
sécurisées et accessibles
indéfiniment dans Amazon
Glacier. Aucune migration
n'est requise. Pour un
stockage d'archivage a long
terme et a faible colt, AWS
nous recommandons les
classes de stockage Amazon

S3 Glacier, qui offrent une
expérience client supérieur

e grace a des API basées
sur des compartiments S3,
une Région AWS disponibi
lité totale, des colts réduits
et AWS une intégration des
services. Si vous souhaitez
bénéficier de fonctionnalités
améliorées, envisagez de
migrer vers les classes de
stockage Amazon S3 Glacier
en suivant nos conseils relatifs

AWS aux solutions pour le

transfert de données depuis

les coffres-forts Amazon S3

vers les classes de stockage
Amazon S3 Glacier.
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https://aws.amazon.com/s3/storage-classes/glacier/
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Etape

Analyse

Contient des données traitées
intermédiaires optimisées pour
la consommation

Exemple : fichiers bruts
convertis de CSV vers Apache
Parquet ou transformations de
données

Contient les données
agrégées pour vos cas d'utilisa
tion spécifiques dans un
format prét a étre consommeé

Exemple : Apache Parquet

Vous pouvez supprimer des
données aprés une période
définie ou selon les exigences
de votre organisation.

Vous pouvez supprimer
certains dérivés de données
(par exemple, une transform
ation Apache Avro d'un format
JSON original) du lac de
données aprés un laps de
temps plus court (par exemple,
apres 90 jours).

Vous pouvez déplacer des
données vers S3 Standard-IA,
puis les supprimer aprés une
période définie ou selon les
exigences de votre organisat
ion.

Le schéma suivant montre un exemple de stratégie de partitionnement (correspondant a un S3 folder/
prefix) que vous pouvez utiliser sur toutes les couches de données. Nous vous recommandons de

choisir une stratégie de partitionnement en fonction de la maniére dont vos données sont utilisées en

aval. Par exemple, si les rapports sont créés a partir de vos données (les requétes les plus courantes

du rapport filtrent les résultats en fonction de la région et des dates), veillez a inclure les régions et

les dates sous forme de partitions afin d'améliorer les performances et I'exécution des requétes.
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Fay » »
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reglon-eu year=yyyy month=mm day=dd

datasourcel-raw

reglon=us

region=asia

_.

datasourcel-stage

e -

datasourcel-analvticse

Bonnes pratiques techniques

Les meilleures pratiques techniques dépendent des technologies spécifiques Services AWS et de
traitement que vous utilisez pour concevoir votre architecture centrée sur les données. Cependant,
nous vous recommandons de garder a l'esprit les meilleures pratiques suivantes. Ces meilleures
pratiques s'appliquent aux cas d'utilisation typiques du traitement des données.

Area Bonne pratique

SQL Réduisez le volume de données a interroger
en projetant des attributs sur vos données. Au
lieu d'analyser la table entiére, vous pouvez
utiliser la projection de données pour scanner
et renvoyer uniquement certaines colonnes
requises dans la table.

Evitez les jointures volumineuses si possible,
car les jointures entre plusieurs tables peuvent
avoir un impact significatif sur les performances
en raison de leurs demandes gourmandes en
ressources.
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AWS Conseils prescriptifs Bonnes pratiques pour la conception et la mise en ceuvre de cas
d'utilisation d'une architecture moderne centrée sur les données

Apache Spark Optimisez les applications Spark grace au
partitionnement de la charge de travail AWS
Glue intégré (blog AWS Big Data).

Optimisez la gestion de la mémoire dans AWS
Glue (blog AWS Big Data).

Conception de base de données Suivez les meilleures pratiques en matiére
d'architecture pour les bases de données
(Centre AWS d'architecture).

Elagage des données Utilisez I'élagage des partitions c6té serveur

avec le. catalogPartitionPredicate

Mise a I'échelle Comprenez et implémentez la mise a I'échelle

horizontale.
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https://aws.amazon.com/blogs/big-data/optimizing-spark-applications-with-workload-partitioning-in-aws-glue/
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FAQ

Quelle est la différence entre un pipeline de données et un pipeline ML ?

Un pipeline de données est un pipeline d'ingénierie des données qui ingére, nettoie et traite
généralement les données afin de les rendre compatibles ou optimisées pour I'apprentissage
automatique (ML) ou d'autres processus d'analyse et de visualisation. Un pipeline ML automatise
généralement la création d'un modéle ML.

Quelle est la différence entre la mise a I'échelle horizontale et la mise a I'échelle verticale ?

La mise a I'échelle horizontale consiste a ajouter du matériel pour augmenter la puissance de
traitement et permettre |'utilisation de clusters (par exemple, en utilisant Amazon EMR ou AWS Glue).
La mise a I'échelle verticale est 'augmentation de la puissance de traitement du matériel existant (par
exemple, 'augmentation de la capacité RAM d'une EC2 instance).
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Etapes suivantes

Nous vous recommandons de suivre les étapes suivantes :

1. Evaluez votre processus d'ingénierie des données actuel et contactez des experts en données
pour obtenir des conseils et une assistance supplémentaires.

2. Ajustez votre processus d'ingénierie des données pour vous assurer que toutes les étapes du
cycle de vie des données sont optimisées pour plus d'efficacité.

3. Utilisez les principes d'ingénierie des données et les meilleures pratiques de ce guide pour
concevoir une architecture centrée sur les données et choisir les services AWS les plus adaptés a
votre cas d'utilisation.
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Ressources

Partenaire de compétences AWS en matiére de données et d'analyse
AWS Glue
AWS Step Functions

Présentation d'Apache Spark
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Historiqgue du document

Le tableau suivant décrit les modifications importantes apportées a ce guide. Pour étre averti des
mises a jour a venir, abonnez-vous a un fil RSS.

Modification Description Date

Publication initiale — 5 mai 2023
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Les traductions sont fournies par des outils de traduction automatique. En cas de conflit entre le
contenu d'une traduction et celui de la version originale en anglais, la version anglaise prévaudra.
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