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El sector de los servicios financieros (FS) se enfrenta a una importante disrupcién provocada por las
empresas de tecnologia financiera (fintechs) y los bancos exclusivamente digitales que lideran la
transformacion digital de la banca. Esta transformacion se caracteriza cada vez mas por el desarrollo
de productos y servicios bancarios basados en tecnologias de inteligencia artificial y aprendizaje
automatico (Al/ML...). Segun Al-bank el futuro: ; Podran los bancos hacer frente al desafio de la IA?

de McKinsey & Company, las organizaciones de FS deben implementar Al/ML tecnologias a escala
si quieren seguir siendo relevantes. Para implementar Al/ML tecnologias a escala, las organizaciones
de FS primero deben aprovechar el valor empresarial de sus datos.

Estas organizaciones almacenan enormes cantidades de datos, pero tienen dificultades para

obtener valor de estos datos a gran escala. Al aprovechar el valor de los datos, las organizaciones
de FS pueden ofrecer a sus clientes y socios ofertas, informacién y soporte mas detallados

y personalizados. El valor obtenido también puede ayudar a las organizaciones de servicios
financieros a detectar rapidamente las ineficiencias de los procesos actuales, en los mercados de
capitales o las operaciones de fabricacidn, y obtener informacion priorizada sobre las areas que
requieren optimizacién. Esta estrategia describe como puede aprovechar el valor de sus datos a gran
escala mediante el desarrollo de capacidades de ML en su organizacion. El publico objetivo de esta
estrategia incluye directores ejecutivos, directores financieros, directores de Tl y directivos sénior del
sector bancario y de gestion patrimonial.

Esta estrategia lo ayuda a comprender lo siguiente:

* Resultados empresariales al lanzar las capacidades de ML en su organizacion
» Meétricas y puntuaciones objetivo para el éxito operativo

» Un marco de machine learning escalable para transformar las capacidades de ML de su
organizacion

+ AWS mejores practicas de escalado (basadas en cientos de implementaciones de clientes)
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Resultados empresariales especificos

El resultado empresarial clave es adoptar procesos optimizados que puedan transformar los datos
de su organizacién en valor empresarial. Especialmente, esta estrategia puede ayudarlo a lograr los
siguientes resultados empresariales especificos:

» Escale las capacidades de machine learning y operaciones (MLOps) en toda su organizacion
y desarrolle una plataforma de ML que ayude a cientos de cientificos e ingenieros de datos a
ejecutar los flujos de trabajo de ML en su organizacion.

» Implemente un despliegue de infraestructura escalable, seguro, rentable y sostenible mediante
AWS Service Catalog la creacion de una infraestructura gestionada bajo demanda con Amazon
SageMaker Al.

» Estandarice el proceso de desarrollo e implementacion del modelo de ML en varios equipos.

* Reduzca la deuda técnica de los modelos existentes y cree artefactos reutilizables para acelerar el
desarrollo de futuros modelos.

* Reduzca a un periodo de entre 12 y 16 semanas el tiempo dedicado a convertir la idea en valor
para los casos de uso de datos y analisis.

* Reduzca el tiempo de creacion de los entornos de casos de uso de ML a 1 o0 2 dias.

Si se escala el uso de la analitica avanzada en la empresa, desarrollar y lanzar modelos y soluciones
de ML a la produccion puede llevar demasiado tiempo. Al asociarse con nosotros AWS, recibira
orientacion y asistencia que le ayudaran a disenar, crear y lanzar rapidamente una plataforma de
autoservicio moderna, segura, escalable y sostenible para desarrollar y poner en produccion ML-
based servicios que sirvan de apoyo a su empresa y a sus clientes. AWS Los servicios profesionales
pueden trabajar con usted para acelerar la implementacién de las practicas recomendadas de

AWS sobre el uso de la SageMaker |A para crear, entrenar e implementar modelos de aprendizaje
automatico para casos de uso personalizados segun las necesidades de su organizacion.

La colaboracién ofrece lo siguiente:

» Un DevOps-driven enfoque federado, de autoservicio y de cédigo de aplicaciones e infraestructura,
con un plan de ejecucién claro que puede reducir los tiempos de implementacion de semanas a
minutos



https://aws.amazon.com/professional-services/
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Aproveche el valor de sus datos a gran escala en el sector de los
servicios financieros

Un entorno seguro, controlado y con plantillas para acelerar la innovacién con modelos y e
informacion de ML que utilizan las practicas recomendadas del sector y los artefactos compartidos
por todo el banco

La capacidad de acceder a los datos y compartirlos de forma mas facil y coherente en toda la
organizacion

Un conjunto de herramientas moderno basado en una arquitectura gestionada bajo demanda que
puede minimizar los requisitos de procesamiento, reducir los costes y permitir el desarrollo y las
operaciones sostenibles del aprendizaje automatico, con la flexibilidad necesaria para dar cabida a
nuevos AWS productos y servicios a fin de cumplir con los requisitos de cumplimiento y los casos
de uso continuos

Soporte de adopcidn, participacion y capacitacion que permite a los equipos de ciencia de datos
e ingenieria de su organizacién ser autosuficientes y escalar los productos de ML en toda su
organizacion
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Metricas operativas

AWS Los servicios profesionales pueden trabajar con sus equipos internos para establecer

un mecanismo de control de la entrega que permita hacer un seguimiento del progreso de su
organizacion en funcion de las métricas operativas definidas en la siguiente tabla. Las métricas se
basan en valores reales y pueden ayudar a definir su compromiso con MLOps. Los valores de la
siguiente tabla son solo orientativos. Los valores objetivo dependeran de la implementacion de su

organizacion.

Area

1. Eficiencia operativa

2. Boundary-less
entrega

Subarea

Entrega mas rapida

Transparencia de
costos mediante
asignaciones de
costos claras a las
divisiones comercial
es

La libertad de

acceso se otorga sin
problemas y de forma
controlada

Support para CI/CD

Entrega simplific
ada de camino al
lanzamiento

Métrica

Momento de creacion
de valor

Costos de administr
acion de AWS

Momento de acceso

Momento de creacion
de valor (lanzamiento
de la idea)

Momento de
implementacion
(después de la
version beta)

Objetivo de 6 meses
desde el lanzamiento
de la plataforma

Media de 3 meses

Menores que en el
inicio

1 dia

Media de 3 meses

Media de 3 meses
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3. Controlado

On-demand Spin de
laboratorio up/down

El acceso se ajusta a
cada caso de uso y se
concede o elimina de
forma dinamica

Entorno de produccio
n persistente que
permite poner en
marcha el desarrollo
impulsado por radios

Los costos de
almacenamiento

y computacién se
administran en el
momento de uso y se
atribuyen al centro de
costos

Conformidad de las
normas de seguridad
internas (evaluacion y
auditoria automaticas)

Los propietarios

de los datos son
responsables de
contribuir y compartir
los datos (dentro del
SLA)

Momento de puesta
en marcha del
entorno

Momento de acceso
al caso de uso

Momento de
implementacion

Actuals/forecast
transparente

Numero de entornos
no conformes

Copias de datos en
un lago de datos

24 horas

< 1dia

2 semanas

Se permite la
variacion de precision
de prondsticos

0 copias de datos en
el lago de datos
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4. Patrones en
constante evoluciéon y
repetibles

5. Para todo el banco

Procesamiento comun
con soporte para la
separacion normativa
de datos

Un entorno de
desarrollo de modelos
con estandares en
constante evolucion

Capacidad de
empaquetar e
implementar entornos
a voluntad mediante
radios

Disefio claro de los
servicios y la infraestr
uctura que se utilizan

Numero reducido de
entornos de modelado
distintos

Colaboracion simplific
ada en equipo mas
alla de los limites
organizacionales

Funcionamiento
comun y singular
model/framework

Acceso de conformid
ad

Numero de actualiza
ciones por ano

Momento de puesta
en marcha del
entorno

Non-tracked infraestr
uctura

Numero de entornos

Momento de acceso
(por ejemplo, a los
datos)

Numero de dominios
controlados por
modelo

O resultados
normativos

2 horas

<2

1 dia

>3
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Informacion general de la solucion

Un marco de ML escalable

En una empresa con millones de clientes repartidos en varias lineas de negocio, los flujos de trabajo
de ML requieren la integracion de los datos que son propiedad de equipos aislados y administrados
por ellos y utilizan diferentes herramientas para aprovechar el valor empresarial. Los bancos

estan comprometidos a proteger los datos de sus clientes. Del mismo modo, la infraestructura
utilizada para el desarrollo de los modelos de ML también esta sujeta a altos estandares de
seguridad. Esta seguridad adicional suma complejidad y repercute en el tiempo de creacion de
valor de nuevos modelos de ML. En un marco de ML escalable, se puede utilizar un conjunto de
herramientas estandarizado y modernizado para reducir el esfuerzo necesario para combinar
diferentes herramientas y simplificar el proceso de puesta en marcha de los nuevos modelos de ML.

Tradicionalmente, la administraciéon y el soporte de las actividades de ciencia de datos en el sector
de los servicios financieros estan controlados por un equipo de plataforma central que recopila

los requisitos, aprovisiona los recursos y mantiene la infraestructura para los equipos de datos de
toda la organizacion. Para escalar rapidamente el uso de ML en los equipos federados de toda la
organizacion, se puede utilizar un marco de ML escalable para brindar capacidades de autoservicio
a los desarrolladores de nuevos modelos y canalizaciones. Esto permite a los desarrolladores
implementar una infraestructura moderna, previamente aprobada, estandarizada y segura. En ultima
instancia, estas capacidades de autoservicio reducen la dependencia de su organizacién de los
equipos de plataformas centralizadas y aceleran la rentabilidad del desarrollo de modelos de ML.

El marco escalable de ML sirve para que los consumidores de datos (por ejemplo, cientificos de
datos o ingenieros de ML) aprovechen el valor empresarial y les permite hacer lo siguiente:

Explorar y descubrir los datos previamente aprobados que se requieren para el entrenamiento de
modelos

Acceder a los datos previamente aprobados de forma rapida y sencilla

Utilizar datos previamente aprobados para demostrar la viabilidad del modelo

» Lanzar el modelo probado a produccién para que lo usen otros

En el siguiente diagrama, se destaca el flujo integral del marco y la ruta simplificada para los casos
de uso de ML.

Un marco de ML escalable 7
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End-to-end ML use case
development using the
MLOps platform:

1. Provision use case
accounts.

Share account
portfolio with use
case accounts.

MLOps
N

3. Create access roles
for use case
accounts based on
MLOps personas.

4. The project owner initiates a data science environment in

Amazon SageMaker Studio and its user accounts in a
development account by using Service Catalog.

5. A data scientist starts a new use case by using a Service
Catalog template from Amazon SageMaker Projects.

Development Production
Test account
account account

AWS Service Catalog
(Shared account)

Cl/CD 1 CI/CD 1

6. A data science team builds a model with datasets from a
shared data lake and validates the model by using Amazon
SageMaker Pipelines.

7. A model approver approves the model for deployment to
test and production accounts.

Business value

8. Business
operations uses the
model for predictions.

En un contexto mas amplio, los consumidores de datos utilizan un acelerador sin servidor
denominado data.all para obtener datos de varios lagos de datos y, a continuacion, los utilizan para
entrenar sus modelos, como se ilustra en el siguiente diagrama.

Business value

Data producers

Domain n sources

Secure and compliant MLOps environment

0
-3
o Data consumers > Model
=

Data producers Data producers Data producers
5
.g Domain 1 sources Domain 2 sources Domain 3 sources
a
g ‘
c
]
=
©
L
= Data consumers —_— Application Business value
©
13
L
=
-
(e}

En un nivel inferior, el marco de ML escalable contiene lo siguiente:

» Self-service despliegue de infraestructura: reduzca su dependencia de los equipos centralizados.

Un marco de ML escalable
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» Sistema central de administracion de paquetes Python: ponga a disposicion paquetes de Python
previamente aprobados para el desarrollo de modelos.

» CI/CD canalizaciones para el desarrollo y la promociéon de modelos: reduzca el tiempo de vida al
incluir la integracién continua y las canalizaciones continuas (CI/CD) como parte de sus plantillas
de infraestructura como codigo (laC).

» Capacidades de pruebas de modelos: aproveche las funcionalidades de pruebas unitarias,
pruebas de modelos, pruebas de integracién y pruebas integrales que estan disponibles
automaticamente para los nuevos modelos.

» Desacoplamiento y orquestacion de modelos: evite la computacion innecesaria y haga que sus
implementaciones sean mas sélidas desacoplando los pasos del modelo segun los requisitos de
recursos computacionales y orquestando los diferentes pasos mediante Amazon Al Pipelines.

SageMaker

+ Estandarizacion del codigo: mejore la calidad de su codigo mediante la integracion de CI/CD
canalizaciones para validar los estandares de la Propuesta de Mejora de Python (PEP 8).

» Quick-start plantillas de aprendizaje automatico genéricas: obtenga plantillas de Service Catalog
que instancien sus entornos de modelado de aprendizaje automatico (desarrollo, preproduccién
y produccion) y los procesos asociados con solo hacer clic en un boton mediante SageMaker Al
Projects para la implementacion.

» Supervision de la calidad de los datos y los modelos: asegurese de que sus modelos cumplen con
los requisitos operativos y dentro de su nivel de tolerancia al riesgo mediante el uso de Amazon
SageMaker Al Model Monitor para supervisar automaticamente las desviaciones en la calidad de
los datos y los modelos.

* Monitoreo de sesgos: permita que los propietarios de sus modelos tomen decisiones justas y
equitativas comprobando automaticamente si hay desequilibrios en los datos y si los cambios en el
mundo han introducido sesgos en su modelo.

Un concentrador central de metadatos

Data.alles un acelerador sin servidor que puede integrar con sus lagos de datos de AWS existentes
para recopilar metadatos en un centro central. Una interfaz de usuario sencilla y facil de usar

de data.all muestra los metadatos asociados a los conjuntos de datos de varios lagos de datos
existentes. Esto permite a los usuarios técnicos y no técnicos buscar, explorar y solicitar acceso a
datos valiosos que pueden utilizar en sus laboratorios de aprendizaje automatico. Data.all usa AWS

Un concentrador central de metadatos 9
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Lake Formation AWS Lambda, Amazon Elastic Container Service (Amazon ECS) AWS Fargate,
OpenSearch Amazon Service y. AWS Glue

SageMaker validacion

Para demostrar las capacidades de la SageMaker |IA en una variedad de arquitecturas de
procesamiento de datos y aprendizaje automatico, el equipo que implementa las capacidades
selecciona, junto con el equipo directivo de la banca, casos de uso de complejidad variable de
diferentes divisiones de clientes bancarios. Los datos del caso de uso se ocultan y estan disponibles
en un depdsito de datos local de Amazon Simple Storage Service (Amazon S3) en la cuenta de

desarrollo del caso de uso para la fase de demostracion de las capacidades.

Cuando se completa la migracion del modelo del entorno de entrenamiento original a una
arquitectura de SageMaker IA, el lago de datos alojado en la nube permite que los datos estén
disponibles para que los lean los modelos de produccion. A continuacidn, las predicciones generadas
por los modelos de produccion se vuelven a escribir en el lago de datos.

Una vez migrados los casos de uso candidatos, el marco de ML escalable toma una base de
referencia inicial para las métricas objetivo. Puede comparar la base de referencia con los tiempos
anteriores en las instalaciones o con otros proveedores de servicios en la nube como prueba de las
mejoras de tiempo que permite el marco de ML escalable.

SageMaker validacion 10
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Practicas recomendadas

En esta seccidn se proporciona una descripcion general de las AWS mejores practicas para los
MLOP.

Administracion y separacion de cuentas

AWS Las practicas recomendadas para la administracion de cuentas recomiendan dividir las cuentas
en cuatro cuentas para cada caso de uso: experimentacion, desarrollo, prueba y produccion.
También se recomienda tener una cuenta de gobernanza para aportar recursos de MLOps
compartidos en toda la organizacion y una cuenta de lago de datos para el acceso centralizado a

los datos. La razon de ello es separar por completo los entornos de desarrollo, prueba y produccion,
evitar las demoras provocadas por el incumplimiento de los limites del servicio debido a que varios
casos de uso y equipos de ciencia de datos comparten el mismo conjunto de cuentas, y ofrecer una
vision general completa de los costos de cada caso de uso. Por ultimo, se recomienda separar los
datos a nivel de cuenta, ya que cada caso de uso tiene su propio conjunto de cuentas.

Estandares de seguridad

Para cumplir con los requisitos de seguridad, se recomienda desactivar el acceso publico a Internet
y cifrar todos los datos con claves personalizadas. A continuacion, puede implementar una instancia
segura de Amazon SageMaker Al Studio en la cuenta de desarrollo en cuestion de minutos mediante
Service Catalog. También puede obtener capacidades de auditoria y monitoreo de modelos para
cada caso de uso mediante el uso de la SageMaker IA a través de plantillas implementadas con
SageMaker Al Projects.

Capacidades de casos de uso

Una vez completada la configuracion de la cuenta, los cientificos de datos de tu organizacion pueden
solicitar una nueva plantilla de casos de uso mediante SageMaker proyectos de SageMaker |IA en Al
Studio. Este proceso implementa la infraestructura necesaria para incluir las capacidades de MLOps
en la cuenta de desarrollo (con un soporte minimo por parte de los equipos centrales), como los ClI/
CD procesos, las pruebas unitarias, las pruebas de modelos y la supervisidon de modelos.

Luego, cada caso de uso se desarrolla (o se refactoriza en el caso de una base de cddigo de
aplicacion existente) para que se ejecute en una arquitectura de IA mediante SageMaker el uso
de capacidades de SageMaker |IA, como el seguimiento de experimentos, la explicabilidad de los
modelos, la deteccion de sesgos y el monitoreo de la calidad. data/model Puedes anadir estas
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capacidades a cada canalizacion de casos de uso siguiendo los pasos de las canalizaciones de IA
Pipelines. SageMaker

El camino hacia la madurez de MLOps

El proceso de madurez de MLOps define las capacidades de MLOps necesarias que estan
disponibles en una configuracion que abarque toda la empresa a fin de garantizar que se cuente con
un flujo de trabajo de modelo integral. El proceso de madurez consta de cuatro etapas:

1. Inicial: en esta etapa, establece la cuenta de experimentacion. También aseguras una nueva AWS
cuenta en tu organizacion donde puedes experimentar con SageMaker Studio y otros servicios
nuevos AWS .

2. Repetible: en esta etapa, estandariza los repositorios de cddigo y el desarrollo de la solucion
de ML. También adopta un enfoque de implementacion en varias cuentas y estandariza los
repositorios de cddigo para respaldar la gobernanza y las auditorias de modelos a medida que
escala horizontalmente la oferta. Se recomienda adoptar un enfoque de desarrollo de modelos
listos para la produccion con soluciones estandares que ofrece una cuenta de gobernanza. Los
datos se almacenan en una cuenta de lago de datos y los casos de uso se desarrollan en dos
cuentas. La primera cuenta es para la experimentacion durante el periodo de exploracion de
la ciencia de datos. En esta cuenta, los cientificos de datos descubren modelos para resolver
el problema empresarial y experimentan con varias posibilidades. La otra cuenta es para el
desarrollo, que se lleva a cabo una vez que se ha identificado el mejor modelo y el equipo de
ciencia de datos esta listo para trabajar en la canalizacion de inferencia.

3. Fiable: en esta etapa, introduce las pruebas, la implementacion y la implementacién en varias
cuentas. Debe comprender los requisitos de MLOps e introducir las pruebas automatizadas.
Implemente las practicas recomendadas de MLOps para garantizar que los modelos sean
robustos y seguros. Durante esta fase, introduzca dos cuentas de casos de uso nuevas: una
cuenta de prueba para probar modelos desarrollados en un entorno que emula el entorno de
produccion y una cuenta de produccion para ejecutar la inferencia de modelos durante las
operaciones comerciales. Por ultimo, utilice las pruebas, la implementacion y el monitoreo
automatizados de los modelos en una configuracidn de varias cuentas para asegurarse de que
sus modelos cumplan con los requisitos de alta calidad y rendimiento que haya establecido.

4. Escalable: en esta etapa, se crean plantillas y se ponen en produccion varias soluciones de ML.
Varios equipos y casos de uso de ML comienzan a adoptar MLOps durante el proceso integral de
creacion de modelos. Para lograr escalabilidad en esta etapa, también debe aumentar el numero
de plantillas de su biblioteca de plantillas gracias a las contribuciones de una base mas amplia de
cientificos de datos. También debe reducir el tiempo de creacidon de valor desde la idea hasta el



https://docs.aws.amazon.com/sagemaker/latest/dg/build-and-manage-steps.html
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modelo de produccion para mas equipos de la organizacion y realizar iteraciones a medida que
vaya escalando.

Para obtener mas informacion sobre el modelo de madurez de MLOps, consulte la hoja de ruta
basica de MLOps para empresas con Amazon Al en SageMaker el blog Machine Learning. AWS



https://aws.amazon.com/blogs/machine-learning/mlops-foundation-roadmap-for-enterprises-with-amazon-sagemaker/
https://aws.amazon.com/blogs/machine-learning/mlops-foundation-roadmap-for-enterprises-with-amazon-sagemaker/
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Una vision de éxito

Para aprovechar con éxito el valor de sus datos, su organizacion debe desarrollar un marco de
aprendizaje automatico escalable que logre sus resultados empresariales y, al mismo tiempo, se
ajuste a las AWS mejores practicas definidas en esta estrategia. Este marco podria ayudar a su
organizacion a lograr lo siguiente:

» Un proceso de autoservicio para crear una infraestructura estandarizada a nivel de produccion
para desarrollar analisis avanzados, cargas de trabajo basadas en la ciencia de datos y una ruta
clara DevOps-driven para gestionar esas cargas de trabajo

» Equipos de casos de uso que pueden disfrutar de una gobernanza simplificada, lo que reduce el
tiempo de creacion de valor y, al mismo tiempo, libera valiosos recursos técnicos

« Una biblioteca de ciencia de datos para acceder y compartir plantillas reutilizables de ML que
pueden reducir rapidamente los plazos de entrega de principio a fin mediante el uso de plantillas
que se pueden ajustar y compartir con otros

» Una biblioteca de referencia de datos en la nube (DataHub) que proporciona metadatos sobre
todos los datos ubicados en varios lagos de datos, o que acelera no solo el descubrimiento de los
AWS datos, sino también el tiempo necesario para acceder a los datos necesarios para entrenar
los modelos

» Un DevOps equipo dedicado y formado para gestionar la plataforma y el conjunto de herramientas
subyacente, respaldar el desarrollo de nuevas funciones y garantizar el cumplimiento continuo de
los controles clave

» Real-life los casos de uso se envian a las cuentas de nivel de produccion

» Una transferencia de conocimientos entre el equipo del proyecto y los equipos de la linea de
negocio receptora (equipos de radio), que permite a los equipos empresariales administrar por si
mismos el desarrollo continuo y el proceso de puesta en marcha

» Finalizacion de las actividades iniciales de participacion y adopcion con un grupo especifico de
equipos empresariales

» Cientos de sesiones de AWS formacion presenciales impartidas para apoyar la adopcion
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Preguntas frecuentes

¢, Cuando debo crear una plataforma MLOps?

Es momento de estandarizar en una plataforma MLOps cuando se da cuenta de que sus ingenieros
dedican mas tiempo a investigar y solicitar la aprobacion de las opciones de herramientas que a
crear modelos de ML.

¢ Puedo integrar otras herramientas de ML en la plataforma MLOps?

Si. Puede integrar herramientas que no sean AWS herramientas en la plataforma. Si bien
SageMaker Al Studio es el nucleo de la plataforma MLOps, puedes integrar otros productos con el
conjunto de servicios de SageMaker Al Studio.

¢, Como puede mi organizacion simplificar los requisitos de gobernanza para acelerar la innovacion?

Como parte de los casos de uso que seleccione para demostrar la creacion de su plataforma
MLOps, asegurese de que los casos de uso sean lo suficientemente complejos, requieran varias
clasificaciones de datos y volumenes de macrodatos. De este modo, no solo se demuestra la
capacidad de la plataforma, sino que se hace el trabajo pesado desde el punto de vista de la
gobernanza como parte del lanzamiento inicial de la plataforma. Si puede hacer esto, entonces los
equipos que adopten la plataforma MLOps como parte de la implementaciéon tendran una carga
de gobernanza mas ligera, porque utilizan una plataforma que ya cumple con los requisitos de
gobernanza para casos de uso complejos.

¢, Qué equipo necesito para crear una plataforma MLOps?

Una base soélida de MLOps, que defina claramente la interaccion entre varias personas y tecnologias,
puede aumentar el tiempo de creacion de valor, reducir los costos y permitir que los cientificos de
datos se centren en la innovacién. Contar con el equipo adecuado puede marcar la diferencia entre
el fracaso y el éxito en el desarrollo de la plataforma MLOps. Debido a la naturaleza de los MLOP,

es necesario que participen muchas funciones, como cientificos de datos, ingenieros de aprendizaje
automatico, DevOps profesionales, propietarios de datos, propietarios de Tl, analistas de negocios y
propietarios de productos. Asegurese de que todas las partes interesadas interactuen en un equipo
multifuncional para garantizar los mejores resultados para su plataforma MLOps.

¢, Coémo puedo empezar mi recorrido por MLOps?

Puede empezar por crear un entorno de experimentacidén seguro en el que los cientificos de datos
reciban una instantanea de los datos. Los cientificos de datos pueden utilizar la SageMaker |A para




Aproveche el valor de sus datos a gran escala en el sector de los
servicios financieros

experimentar y, en ultima instancia, demostrar que el aprendizaje automatico puede resolver un
problema empresarial especifico.

¢ Deberia impulsarse la transformacion de MLOps mediante un enfoque descendente o ascendente
en una organizacion?

Si bien los enfoques ascendentes pueden tener éxito, el apoyo de los lideres es esencial para
el éxito del desarrollo de la plataforma MLOps. Con un enfoque descendente, puede garantizar
una estandarizacion de la solucion desarrollada mas rapida, reducir costos y lograr una mayor
escalabilidad y reutilizacion entre los modelos desarrollados por los diferentes equipos de su
organizacion.
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Siguientes pasos

Para aprovechar el valor empresarial de sus datos mediante la adopcion de un marco de ML
escalable, tenga en cuenta los siguientes pasos:

1. P6éngase en contacto con un representante de AWS ventas o con un representante de servicios

AWS profesionales.

2. Busque oportunidades de capacitacion y certificacion para los miembros del equipo adecuados de
Su organizacion:
* AWS formacién y certificaciones

MLOps Engineering en AWS

AWS Big Data certificado: especialidad

AWS Machine Learning certificado: especialidad

AWS DevOps Ingeniero certificado: profesional

AWS Capacitacion privada: solicitud de informacién



https://aws.amazon.com/contact-us/sales-support/
https://pages.awscloud.com/AWS-Professional-Services.html
https://pages.awscloud.com/AWS-Professional-Services.html
https://www.aws.training/
https://aws.amazon.com/training/classroom/mlops-engineering-on-aws/
https://aws.amazon.com/certification/certified-big-data-specialty/
https://aws.amazon.com/certification/certified-machine-learning-specialty/
https://aws.amazon.com/certification/certified-devops-engineer-professional/
https://pages.awscloud.com/AWS_TRAINCERT_Contact_Us.html?cta=tm-training
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Recursos

* ¢ Qué hay de nuevo en Machine Learning? (AWS documentacion)

* Automatice los MLOP con proyectos de SageMaker IA () YouTube

* Ponga sus datos a trabajar en la nube mas escalable, confiable y segura (documentacion)AWS

* Hoja de ruta basica de MLOps para empresas con Amazon SageMaker Al (AWS Machine Learning
Blog)

+ Parte 1: Como NatWest Group cred una plataforma mLOps escalable, segura y sostenible (AWS
Machine Learning Blog)

» Al-bank del futuro: ; Podran los bancos hacer frente al desafio de la IA? (McKinsey y empresa)



https://aws.amazon.com/about-aws/whats-new/machine-learning/?whats-new-content.sort-by=item.additionalFields.postDateTime&whats-new-content.sort-order=desc&awsf.whats-new-products=general-products%23amazon-sagemaker&whats-new-content.q=sagemaker%2Bmlops&whats-new-content.q_operator=AND
https://www.youtube.com/watch?v=3_cHnk9VSfQ
https://aws.amazon.com/data/
https://aws.amazon.com/blogs/machine-learning/mlops-foundation-roadmap-for-enterprises-with-amazon-sagemaker/
https://aws.amazon.com/blogs/machine-learning/part-1-how-natwest-group-built-a-scalable-secure-and-sustainable-mlops-platform/
https://www.mckinsey.com/industries/financial-services/our-insights/ai-bank-of-the-future-can-banks-meet-the-ai-challenge
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Historial de documentos

En la siguiente tabla, se describen cambios significativos de esta guia. Si quiere recibir notificaciones
de futuras actualizaciones, puede suscribirse a las notificaciones RSS.

Cambio Descripcién Fecha
Reemplazado por DataHub — 7 de noviembre de 2023
data.all.

Publicacién inicial — 16 de septiembre de 2022



https://docs.aws.amazon.com/prescriptive-guidance/latest/strategy-unlock-value-data-financial-services/strategy-unlock-value-data-financial-services.rss
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Las traducciones son generadas a través de traduccién automatica. En caso de conflicto entre la
traduccioén y la version original de inglés, prevalecera la version en inglés.
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