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Las bases de datos vectoriales son cada vez mas importantes para las organizaciones que
implementan aplicaciones de |IA generativa. Estas bases de datos almacenan y administran vectores,
que son representaciones numéricas de datos que permiten procesar texto, imagenes y otros
contenidos de manera que capten su significado y sus relaciones.

A medida que las organizaciones exploran las opciones de bases de datos vectoriales AWS, deben
comprender las capacidades, las ventajas y las mejores practicas de las diferentes soluciones. Esta
guia le ayuda a comparar los almacenes de vectores mas utilizados AWS y a tomar decisiones
informadas sobre qué opciones se adaptan mejor a sus necesidades o casos de uso especificos. Ya
sea que esté implementando la generacién aumentada de recuperacion (RAG), creando sistemas
de recomendacion o desarrollando otras aplicaciones de IA, esta guia proporciona un marco que le
ayudara a evaluar y elegir una solucién de base de datos vectorial.

Destinatarios previstos

Esta guia esta destinada a personas que desempenan las siguientes funciones:

+ Cientificos de datos e ingenieros de aprendizaje automatico (ML) que utilizan bases de datos
vectoriales para almacenar y recuperar datos de alta dimensién para modelos de ML.

 Ingenieros de datos que disenan e implementan canalizaciones de datos que incluyen bases de
datos vectoriales para almacenar y procesar datos de alta dimension.

* MLOps ingenieros que utilizan bases de datos vectoriales como parte del proceso de aprendizaje
automatico para almacenar y entregar los resultados de los modelos o las representaciones
intermedias.

 Ingenieros de software que integran bases de datos vectoriales en aplicaciones que requieren
sistemas de busqueda o recomendacion de similitudes.

* DevOps ingenieros que se encargan de implementar y mantener las bases de datos vectoriales en
los entornos de produccidn, garantizando la escalabilidad y la fiabilidad.

Destinatarios previstos 1
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* Investigadores de IA que utilizan bases de datos vectoriales para almacenar y analizar grandes
conjuntos de datos de incrustaciones o vectores de caracteristicas.

» Directores de productos de |IA que necesitan comprender las capacidades y limitaciones de
las bases de datos vectoriales para tomar decisiones informadas sobre las caracteristicas y la
arquitectura de los productos.

Destinatarios previstos
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Descripcion general de los vectores

Los vectores son representaciones numéricas que ayudan a las maquinas a entender y procesar los
datos. En la IA generativa, cumplen dos propésitos clave:
» Representar espacios latentes que capturan la estructura de datos en forma comprimida

» Crear incrustaciones de datos, como palabras, oraciones e imagenes

Los modelos de incrustacion, como Word2Vec GloVey Amazon Titan Text Embeddings, convierten
los datos en vectores mediante un proceso denominado incrustacion. Estos modelos de incrustacion
pueden hacer lo siguiente:

» Aprenda del contexto a representar palabras como vectores
» Coloca palabras similares mas cerca unas de otras en el espacio vectorial

» Permita que las maquinas procesen datos en un espacio continuo

El siguiente diagrama proporciona una vision general de alto nivel del proceso de incrustacion:

1. Un bucket de Amazon Simple Storage Service (Amazon S3) contiene archivos que son las fuentes
de datos desde las que el sistema leera y procesara la informacion. El bucket de Amazon S3 se
especifica durante la configuracion de la base de conocimientos de Amazon Bedrock, que también
incluye la sincronizacion de datos con la base de conocimientos.

2. El modelo de incrustacion convierte los datos sin procesar de los archivos de objetos del bucket
de Amazon S3 en incrustaciones vectoriales. Por ejemplo, Objectl se convierte en un vector
[0.6, ©.7, ...] que representa su contenido en un espacio multidimensional.



https://github.com/stanfordnlp/GloVe
https://aws.amazon.com/what-is/embeddings-in-machine-learning/
https://docs.aws.amazon.com/bedrock/latest/userguide/titan-embedding-models.html
https://docs.aws.amazon.com/bedrock/latest/userguide/titan-embedding-models.html
https://docs.aws.amazon.com/AmazonS3/latest/userguide/Welcome.html
https://docs.aws.amazon.com/bedrock/latest/userguide/what-is-bedrock.html
https://docs.aws.amazon.com/bedrock/latest/userguide/kb-data-source-sync-ingest.html
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Las incrustaciones de palabras son fundamentales para el procesamiento del lenguaje natural (PNL)
porque hacen lo siguiente:

» Capture las relaciones semanticas entre palabras
* Permita la generacion de texto relevante desde el punto de vista contextual

* Impulse los modelos de lenguaje extensos (LLM) para producir respuestas similares a las
humanas
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Descripcion general de las bases de datos vectoriales

Una base de datos vectorial es un sistema especializado que almacena y consulta vectores de alta
dimensidén de manera eficiente. Estas bases de datos son fundamentales para las aplicaciones de
generacion aumentada de recuperacion (RAG).

Las bases de datos vectoriales gestionan la conversion y el almacenamiento de datos de las
siguientes maneras:

» Los objetos (como archivos de audio, imagenes y texto) se convierten en vectores mediante
modelos de incrustacion.

» Los vectores se almacenan en formatos de datos especializados.

» Las bases de datos vectoriales permiten realizar busquedas rapidas de similitudes.

Las bases de datos vectoriales ofrecen varias ventajas clave con respecto a las bases de datos
tradicionales, lo que las hace especialmente adecuadas para los desafios de datos modernos. Estan
optimizadas especificamente para operaciones vectoriales y gestionan datos de alta dimension de
forma eficiente. También se especializan en las busquedas por similitud que suelen hacer las bases
de datos tradicionales. Mas alla de estas capacidades basicas, las bases de datos vectoriales estan
disenadas para satisfacer las demandas cambiantes de las aplicaciones de aprendizaje automatico
y de IA generativa. Destacan en el almacenamiento vectorial a gran escala y utilizan la computacion
distribuida para equilibrar las cargas de trabajo en varios nodos. Esto proporciona escalabilidad y
rendimiento a medida que aumentan los volumenes de datos.

El siguiente diagrama muestra una implementaciéon de RAG:
1. El contenido, como documentos, archivos PDF o archivos de texto, se introduce en el modelo de
incrustacion como datos sin procesar para su procesamiento.

2. El modelo de incrustacion transforma los datos sin procesar en vectores numéricos, que
representan el significado semantico del contenido.

3. Las incrustaciones vectoriales generadas se almacenan en una base de datos vectorial
optimizada para el almacenamiento y la recuperacion de vectores de alta dimension.

4. Las aplicaciones ahora pueden consultar la base de datos vectorial en respuesta a casos de uso
como la busqueda semantica y la recomendaciéon de contenido.
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La eleccidén de una base de datos vectorial inadecuada para una solucion RAG puede provocar
importantes dificultades y limitaciones, entre las que se incluyen las siguientes:

* Rendimiento deficiente de las consultas

* Cuellos de botella en la escalabilidad

* Retos de la ingestién de datos

+ Falta de funciones avanzadas, como el filtrado y la clasificacion

+ Dificultades de integracion con otros sistemas

* Problemas de persistencia y durabilidad

* Problemas de concurrencia y coherencia en entornos con varios usuarios
» Costes de licencia mas altos o dependencia de un proveedor

» El apoyo y los recursos de la comunidad son limitados

* Posibles riesgos de seguridad y cumplimiento
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Opciones de bases de datos vectoriales

AWS ofrece una amplia gama de soluciones de bases de datos vectoriales para respaldar diferentes
casos de uso y requisitos en las aplicaciones de IA generativa. Estas opciones se pueden clasificar
en términos generales en servicios de bases de datos individuales y ofertas de servicios gestionados,
cada uno con caracteristicas y ventajas distintas. Comprender estas opciones es crucial para las
organizaciones que desean implementar las capacidades de busqueda vectorial de manera eficaz vy,
al mismo tiempo, mantener un rendimiento, una escalabilidad y una rentabilidad 6ptimos.

Para obtener mas informacién sobre las soluciones de bases de datos vectoriales, consulte las
siguientes secciones:

» Opciones de bases de datos vectoriales individuales

» Opcion de servicio gestionado

« Elegir la base de datos vectorial adecuada

Opciones de bases de datos vectoriales individuales

Las opciones de bases de datos vectoriales individuales disponibles AWS incluyen Amazon Kendra,

Amazon OpenSearch Service, AmazonRDS for PostgreSQL con pgvector, Amazon MemoryDB,

Amazon DocumentDB, AmazonNeptune Analytics y Amazon S3 Vector. (Una extension de codigo

abierto, pgvector anade la capacidad de almacenar y buscar incrustaciones vectoriales generadas
por ML). Estas soluciones ofrecen diferentes enfoques de busqueda vectorial, lo que permite a las

organizaciones elegir en funcion de la infraestructura existente, los requisitos técnicos y los casos de

uso especificos.

Amazon Kendra

Amazon Kendra es un servicio de busqueda inteligente de nivel empresarial que utiliza el
procesamiento del lenguaje natural y algoritmos avanzados de aprendizaje automatico para devolver
respuestas especificas a las preguntas de busqueda a partir de sus datos. Amazon Kendra simplifica
la implementacion de la funcionalidad de busqueda y la convierte en una solucién de backend eficaz
para aplicaciones de IA generativa.

Otras caracteristicas clave de Amazon Kendra son las siguientes:

* Conexiones nativas a mas de 40 fuentes de datos

Opciones de bases de datos vectoriales individuales 7


https://docs.aws.amazon.com/kendra/latest/dg/what-is-kendra.html
https://docs.aws.amazon.com/AmazonS3/latest/userguide/s3-vectors.html
https://docs.aws.amazon.com/opensearch-service/latest/developerguide/what-is.html
https://docs.aws.amazon.com/AmazonRDS/latest/UserGuide/CHAP_PostgreSQL.html
https://docs.aws.amazon.com/AmazonS3/latest/userguide/s3-vectors.html
https://docs.aws.amazon.com/neptune-analytics/latest/userguide/what-is-neptune-analytics.html
https://docs.aws.amazon.com/memorydb/latest/devguide/what-is-memorydb.html
https://docs.aws.amazon.com/documentdb/latest/developerguide/what-is.html
https://docs.aws.amazon.com/AmazonS3/latest/userguide/s3-vectors.html
https://aws.amazon.com/kendra/connectors/
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» Capacidades de preparacion de datos integradas

» Configuracion rapida que no requiere una gran experiencia técnica

Los beneficios de Amazon Kendra incluyen los siguientes

* Procesamiento automatizado de datos (fragmentacién, ingestion, recuperacion)
» Potentes opciones de personalizacion:

» Busqueda por facetas

» Analisis de busquedas

» Ajustar la relevancia de las busquedas

» Acceso programatico sencillo a través del AWS SDK para Python (Boto3)

Para obtener mas informacién, consulte Ventajas de Amazon Kendra en la documentaciéon de
Amazon Kendra.

OpenSearch Servicio Amazon

Amazon OpenSearch Service es un servicio gestionado que le ayuda a implementar, operar y
escalar clusteres de OpenSearch servicios en Nube de AWS.

Las principales capacidades del OpenSearch servicio incluyen las siguientes:

» Motor de busqueda y analisis de codigo abierto
 Arquitectura distribuida

* Procesamiento de datos en tiempo real

Algunas de las ventajas de utilizar el OpenSearch Servicio son las siguientes:

Escalabilidad horizontal

RESTful Soporte de API

Maneja datos estructurados y no estructurados
 Analisis en tiempo real

* Adecuado para varios tamanos de despliegue

OpenSearch Servicio Amazon 8


https://docs.aws.amazon.com/kendra/latest/dg/filtering.html
https://docs.aws.amazon.com/kendra/latest/dg/search-analytics.html
https://docs.aws.amazon.com/kendra/latest/dg/tuning.html
https://docs.aws.amazon.com/kendra/latest/dg/gs-python.html
https://docs.aws.amazon.com/kendra/latest/dg/what-is-kendra.html#what-is-benefits
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Para obtener mas informacién, consulta Caracteristicas de Amazon OpenSearch Service en la
documentacion del OpenSearch servicio.

Amazon RDS para PostgreSQL con pgvector

Amazon RDS for PostgreSQL con pgvector AWS combina el servicio de bases de datos relacionales
gestionadas con la extensidén de procesamiento vectorial de PostgreSQL. Esta combinacién permite
a las organizaciones almacenar y consultar vectores de alta dimensién y, al mismo tiempo, mantener
Amazon RDS. La solucién es especialmente adecuada para aplicaciones de IA generativa que
requieren operaciones vectoriales en tiempo real sin la sobrecarga de administrar la infraestructura
de bases de datos.

Entre las principales ventajas de Amazon RDS for PostgreSQL con pgvector se incluyen las
siguientes:

Alta disponibilidad

» Conmutacion por error automatica

Rentable () pay-per-use
» Monitorizacion integrada

* Integraciéon de datos vectoriales en tiempo real

Para obtener mas informacion, consulte Ventajas de Amazon RDS en la documentacion de Amazon
RDS.

Amazon DocumentDB

Amazon DocumentDB (compatible con MongoDB) es una base de datos de documentos que ofrece
funciones de busqueda vectorial nativas en la version 5.0 y versiones posteriores. Combina la
flexibilidad del almacenamiento de documentos basado en JSON con la busqueda vectorial y es
compatible con los métodos de indexacion jerarquica navegable pequefia (HNSW) e inverted File
Flat (). IVFFlat

Entre las principales funciones de Amazon DocumentDB se incluyen las siguientes:

» Almacene e indexe vectores de hasta 2000 dimensiones (hasta 16 000 dimensiones sin
indexacion)

« Tiempos de respuesta en milisegundos para busquedas de similitud vectorial

Amazon RDS para PostgreSQL con pgvector 9


https://docs.aws.amazon.com/opensearch-service/latest/developerguide/what-is.html#what-is-features
https://github.com/pgvector/pgvector
https://docs.aws.amazon.com/AmazonRDS/latest/UserGuide/Welcome.html
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» Support para métricas de distancia entre productos euclidianos, cosenoidales y puntuales

* Integracién perfecta con las aplicaciones compatibles con MongoDB existentes

Utilice Amazon DocumentDB en las siguientes situaciones:

» Para aplicaciones que ya utilizan APls MongoDB y que necesitan capacidades de busqueda
vectorial

» Para casos de uso que requieren estructuras de datos de documentos flexibles combinadas con
una busqueda semantica

» Para escenarios que requieren tanto consultas de documentos tradicionales como busquedas de
similitud vectorial

» Para aplicaciones que ofrecen recomendaciones de productos, personalizacion, asistentes de chat

y deteccidn de fraudes

Para obtener mas informacion, consulte Busqueda vectorial para Amazon DocumentDB en la
documentacion de Amazon DocumentDB.

Amazon MemoryDB

Amazon MemoryDB es una base de datos en memoria compatible con Redis que ofrece el
rendimiento de busqueda vectorial mas rapido entre las bases de datos vectoriales mas populares.
AWS Proporciona latencias de consulta inferiores a un milisegundo con una durabilidad en varias
zonas de disponibilidad.

Las principales capacidades de MemoryDB incluyen las siguientes:

« Almacene datos de aplicaciones y millones de vectores en una unica base de datos
» Tiempos de respuesta de consultas y actualizaciones en milisegundos de un solo digito
+ Las tasas de recuperacion mas altas con el rendimiento mas rapido en AWS

» Support para hasta 32.768 dimensiones por vector

Capacidades de busqueda semantica y almacenamiento en caché en tiempo real

Utilice MemoryDB en las siguientes situaciones:

« Para aplicaciones en tiempo real que requieren una latencia ultrabaja (inferior a 10 ms)

Amazon MemoryDB


https://docs.aws.amazon.com/documentdb/latest/developerguide/vector-search.html
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» Para cargas de trabajo de alto rendimiento con millones de solicitudes al dia

« Para casos de uso como los motores de recomendaciones en tiempo real, el almacenamiento
semantico en caché y la deteccién de anomalias

» Para aplicaciones que necesitan capacidades tanto de almacenamiento de datos en memoria
como de busqueda vectorial

Para obtener mas informacién, consulte Busqueda vectorial en la documentacién de MemoryDB.

Analisis por Amazon Neptune

Amazon Neptune Analytics es un motor de analisis de graficos que ofrece funciones de busqueda
vectorial nativas, lo que lo hace ideal para los casos de uso de generacién aumentada de
recuperacion de graficos (GraphRag). Combina la busqueda por similitud vectorial con algoritmos y
recorridos de graficos.

Entre las principales funciones de Neptune Analytics se incluyen las siguientes:

» Analice decenas de miles de millones de relaciones en cuestion de segundos

« Combine la busqueda vectorial con algoritmos graficos (busqueda de rutas, deteccion de
comunidades, centralidad)

» Support para aplicaciones GraphRag con conocimientos topologicos
» Hasta 80 veces mas rapido que las soluciones analiticas graficas existentes

* Integracién con Amazon Bedrock para una gestién completa de GraphRag

Utilice Neptune Analytics en las siguientes situaciones:

» Para aplicaciones de GraphRag que requieren conocimientos: graficos con incrustaciones
vectoriales

« Para casos de uso que requieren atravesar relaciones complejas junto con similitudes vectoriales

« Para aplicaciones que requieren respuestas de IA explicables con un contexto relacional

» Para escenarios como las vistas de 360 grados de los clientes, las redes de deteccion de fraudes y
el descubrimiento de conocimientos

Para obtener mas informacion, consulte la documentacion de Amazon Neptune Analytics.

Andlisis por Amazon Neptune 11
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Amazon S3 Vectors

Amazon S3 Vectors es el primer almacén de objetos en la nube AWS con capacidades nativas

de almacenamiento vectorial y consulta. Proporciona almacenamiento vectorial disefiado
especificamente y con costes optimizados para aplicaciones de |IA que requieren una escalabilidad
masiva.

Entre las principales capacidades de Amazon S3 Vectors se incluyen las siguientes:
« Almacenamiento para hasta 2 mil millones de vectores por indice con soporte para hasta 10 000
indices por segmento vectorial

 Latencia de consulta inferior a 100 ms optimizada para el almacenamiento a largo plazo y los
patrones de acceso poco frecuentes

* Reduccion de costes de hasta un 90% en las operaciones vectoriales en comparacién con las
bases de datos vectoriales especializadas

 Arquitectura sin servidor con escalado automatico y una durabilidad del 99,99999% (11 9 s)

Utilice Amazon S3 Vectors en las siguientes situaciones:

» Para aplicaciones que requieren almacenar miles de millones de vectores a un costo minimo

» Para cargas de trabajo que toleran una latencia de consulta inferior a un segundo (100 ms o mas)
en lugar de una latencia inferior a 10 ms

» Para casos de uso de archivado y retencion vectorial a largo plazo
» Para aplicaciones RAG con patrones de recuperacion poco frecuentes

» Para organizaciones que priorizan la economia del almacenamiento por encima de la latencia
ultrabaja

Amazon S3 Vectors se integra de forma nativa con las bases de conocimiento de Amazon Bedrock y
funciona bien en arquitecturas escalonadas con Amazon Service. OpenSearch Puede usar Amazon
S3 Vectors para almacenamiento en frio y usar OpenSearch Service para consultas urgentes.

Para obtener mas informacion, consulte Trabajar con vectores y cubos vectoriales de S3 en la
documentacion de Amazon S3.

Amazon S3 Vectors 12
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Opcidn de servicio gestionado

Amazon Bedrock Knowledge Bases representa el enfoque AWS totalmente gestionado para la
implementacion de bases de datos vectoriales. La flexibilidad del servicio en cuanto a las opciones
de almacenamiento, combinada con sus funciones de administracion automatizada, lo hacen
especialmente valioso para las organizaciones que buscan implementar RAG sin administrar una
infraestructura compleja.

Con las bases de conocimiento de Amazon Bedrock, puede crear, mantener y consultar bases de
conocimiento que mejoren sus modelos basicos mediante RAG. Este servicio simplifica el complejo
proceso de implementacion de RAG al administrar todo el proceso de ingesta, vectorizacion y
recuperacion de datos.

Entre las principales ventajas de las bases de conocimiento de Amazon Bedrock se incluyen las
siguientes:
* Procesamiento de datos simplificado
* Ingestion y fragmentacion automaticas de datos
» Extraccién de texto integrada de varios formatos de archivo
» Generacion gestionada de incrustaciones vectoriales
+ Extraccidn e indexacion automaticas de metadatos
» Implementacién simplificada de RAG
 Estrategias de recuperacion preconfiguradas
» Optimizacion automatica de la ventana de contexto
 Ajuste de relevancia incorporado
» Capacidades de busqueda semantica listas para usar
» Seguridad y gobernanza
+ Controles integrados AWS Identity and Access Management (IAM)
 Cifrado de datos en reposo y en transito
» Compatibilidad con VPC
 Audite el registro con AWS CloudTrail

Las bases de conocimiento de Amazon Bedrock admiten varias opciones de almacenamiento

BSSiRIRRRtSIg gue seinciyen: 3



https://docs.aws.amazon.com/bedrock/latest/userguide/knowledge-base-setup.html
https://docs.aws.amazon.com/bedrock/latest/userguide/knowledge-base-setup.html

AWS Orientacion prescriptiva Elegir una base de datos AWS vectorial para casos de uso de RAG

« Amazon Aurora PostgreSQL con pgvector
» Analisis por Amazon Neptune

* Amazon EMR sin servidor

« Amazon S3 Vectors

» Cono de pino

* Redis Enterprise Cloud

Este servicio gestionado gestiona la ingesta, vectorizacion y recuperacion automatizadas de datos.
Esto simplifica las implementaciones de RAG.

Para obtener informacion detallada sobre cada almacén de vectores compatible, consulte la
documentacién de las bases de conocimiento de Amazon Bedrock.

Como elegir la base de datos vectorial adecuada

Seleccione su base de datos vectorial en funcion de estos factores de decision clave:

« Si necesita una base de datos de documentos compatible con MongoDB con busqueda vectorial,
elija Amazon DocumentDB. Esto es ideal cuando su aplicacién usa APIs MongoDB y desea
agregar capacidades de busqueda semantica sin administrar una infraestructura vectorial
separada.

« Si necesita una latencia ultrabaja para aplicaciones en tiempo real, elija Amazon MemoryDB. Esto
proporciona el rendimiento de busqueda vectorial mas rapido AWS con tiempos de respuesta
inferiores a un milisegundo. Es ideal para motores de recomendaciones en tiempo real y
aplicaciones de alto rendimiento.

+ Si necesita representaciones del conocimiento basadas en graficos con busqueda vectorial, elija
Amazon Neptune Analytics. Esto es lo mejor para las aplicaciones de GraphRag que necesitan
atravesar relaciones complejas y realizar consultas basadas en graficos junto con busquedas
vectoriales, lo que proporciona respuestas de |IA explicables.

+ Si necesita combinar consultas relacionales con busquedas vectoriales, elija Amazon Aurora
PostgreSQL con pgvector. Esta opcion es ideal cuando la aplicacion requiere tanto operaciones de
SQL tradicionales como busquedas de similitud vectorial en la misma base de datos.

+ Si necesitas consultas de alto rendimiento con una latencia inferior a 10 ms, elige Amazon Service.
OpenSearch Se destaca en el manejo de consultas de alta frecuencia y aplicaciones en tiempo
real, e incluye mejoras recientes en la aceleracion de la GPU.

Cdmo elegir la base de datos vectorial adecuada 14
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+ Si necesita almacenar miles de millones de vectores de forma rentable, elija Amazon S3 Vectors.
Esta opcién ofrece un ahorro de costos de hasta un 90% y es ideal para aplicaciones con patrones
de recuperacion poco frecuentes (minutos u horas entre consultas) que pueden tolerar una
latencia inferior a los 100 ms.

+ Si necesita una busqueda de texto completo junto con una busqueda vectorial, elija Amazon
OpenSearch Service. Esta opcidn combina potentes capacidades de busqueda de texto completo
con busqueda vectorial en una sola plataforma.

Cdmo elegir la base de datos vectorial adecuada 15
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Comparacion de bases de datos vectoriales

AWS proporciona varios enfoques para implementar capacidades de busqueda vectorial, que van

desde bases de datos vectoriales individuales hasta Amazon Bedrock Knowledge Bases, que es

un servicio totalmente gestionado. Al evaluar estas opciones, las organizaciones deben tener en

cuenta varios aspectos, como la arquitectura, la escalabilidad, las capacidades de integracion, las

caracteristicas de rendimiento y las caracteristicas de seguridad.

Bases de datos vectoriales individuales

La siguiente tabla proporciona una descripcion general de las caracteristicas clave de varias

soluciones de bases de datos vectoriales AWS individuales, centrandose en sus arquitecturas,

capacidades de escalado, integraciones de fuentes de datos y caracteristicas de rendimiento.

Caracteri
stica

Caso
de uso
principal

Arquitect
ura

Amazon
Kendra

Busqueda
empresari
aly RAG

Totalment
e
administr
ado

OpenSearc Amazon

h
Servicio
Amazon

Busqueda
y analisis
distribui
dos

Cluster
distribui
do

RDS
para
SQLwith
Postgre
pgvector

Base de
datos
relaciona
| con
soporte
vectorial

Base de
datos
relacional

Amazon

DocumentD MemoryDB

B

Base de
datos de
documento
s con
busqueda
vectorial

Orientado
a
documento
S

Amazon

Busqueda
vectorial
en
memoria
en

tiempo
real

Base de
datos en
memoria

Analisis
de
Amazon
Neptune

Analisis
de
graficos
con
busqueda
vectorial

Motor de
analisis
grafico

Amazon
S3
Vectors

Almacenam
iento
vectorial
con

costes
optimizad
0s

Almacenam
iento de
objetos

sin

servidor

Bases de datos vectoriales individuales
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Modelo
de datos

Dimension
es
vectorial
es

Métodos
de
indexacio
n

Métricas
de
distancia

Latencia
de
consulta

Modelo
de
escalado

Basado
en

documento

S

Administr
ado
automatic
amente

Automatic
o)

Automatic
o)

Subsegund

(0]

Automatic
o)

Documento Tablas

s JSON

Hasta
16.000

NSW, SI

Coseno,
euclidian
o,
producto
puntual

Menos
de 10 ms
(acelerad
a por la
GPU)

Horizonta
| (anadir
nodos)

relaciona
les

Configura
ble

HNSW,
IVFFlat

Coseno,
euclidian
o,
producto
interno

10-100
ms

Réplicas
verticale
syde
lectura

Documento Valor

s JSON

Hasta
2000
(indexado
s);

16.000
(sin
indexar)

HNSW,
IVFFlat

Coseno,
euclidian
o,
producto
puntiagud
o}

Milisegun
dos

Horizonta
| (anadir
instancia
s)

clave con
JSON

Hasta
32.768

HNSW

Coseno,
euclidian
o,
producto
interno

Inferior
aun
milisegun
do

Vertical y
réplicas

Grafico
de
propiedad
es

Configura
ble

Gréafico
y vector
nativos

Coseno,
euclidian
o]

Subsegund

(0]

Automatic
o

Almacenam

iento de
objetos

Hasta
4.096

Automatic
o)

Coseno,
euclidian
o)

Menos
de 100
ms

Automatic
o (sin
servidor)

Bases de datos vectoriales individuales
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Numero
maximo
de
vectores

Rendimien
to

Duracion
de los
datos

Modelo
de
consisten
cia

Capacidad
es
adicional
es

Administr
ado

Alto

99,999999
999 %
(11 9s)

Eventual

40 o mas
conectore
s de
datos,
NLP

Miles de
millones
(depende
del
cluster)

Muy alto
(miles de
QPS)

Configura
ble con
réplicas

Eventual
(configur
able)

Busqueda
de texto
completo,
analisis,
paneles

Millones
(depende
de la
instancia)

Medio

99,99%
(Multi-AZ
)

Fuerte
(ACID)

Consultas
SAQL,
transacci
ones
ACID

Millones
por
coleccién

Alto

99,99%
(Multi-AZ
)

Eventual

Compatibi
lidad con
la API de
MongoDB

Millones
por base
de datos

Muy alto
(millones
de
solicitud
es por
dia)

99,99%
(Multi-AZ
)

Fuerte

Compatibi
lidad con
la APl de
Redis,

Miles de
millones

Alto

99,99%

Fuerte

Algoritmo
S
graficos,
recorrido

almacenam s

iento en
caché

2 mil
millones
por
indice;

10 000
indices
por
segmento

Medio
(optimiza
do para
consultas
poco
frecuente
s)

99,999999
999 %
(11 9s)

Fuerte

Politicas
de ciclo
de vidae
integraci
on de
Amazon
S3

Bases de datos vectoriales individuales
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Modelo
de
precios

Optimizac
ion de
costos

Lo mejor
para

Patron de
consulta
ideal

Pague

por
consulta

y
almacenam
iento

Basado
en el uso

Busqueda
empresari
al con
una
configura
cion
minima

Busquedas
empresari
ales
frecuente

s

Horas de
instancia

y
almacenam
iento

Instancia
S
reservada
S,
autoescal
ado

Consultas
de alto
rendimien
to y baja
latencia

Consultas
de alta
frecuenci
aen
tiempo
real

Horas y
almacenam
iento

de la
instancia

Instancia
s
reservada
s, Aurora
Serverles
s

Cargas
de
trabajo
vectorial
esyde
SQL
hibridas

Consultas
vectorial
esyde
SQL
mixtas

Horas y
almacenam
iento

de la
instancia

Instancia
S
reservada
S

Aplicacio
nes
compatibl
es con
MongoDB
que
necesitan
vectores

Consultas
de
documento
s con
busqueda
semantica

Horas y
almacenam
iento

dela
instancia

Instancia
S
reservada
S

Aplicacio
nes en
tiempo
real y de
latencia
ultrabaja

Millones
de

solicitud
es al dia

Unidades
de
capacidad
y
almacenam
iento

Escalado
automatic
0

GraphRag
y graficos
de
conocimie
nto

Grafica
los
recorrido
s con
busqueda
vectorial

Almacenam
iento,
consultas

y

transfere
ncia de
datos

Hasta un
90% de
ahorro en
comparaci
on con

las
especiali
zadas
DBs

Almacenam
iento
rentable

y a largo
plazo

Consultas
poco
frecuente
s (de
minutos a
horas)

Bases de datos vectoriales individuales
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Complejid Bajo

ad de la
configura
cion

Se
requiere
experienc
ia en
equipo

Servicio gestionado — Amazon Bedrock Knowledge Bases

Medio Medio Medio Medio
(totalmen  (configur  (configur  (configur  (configur
te acion de acion de acion de acion de
gestionad cluster) extension  cluster) cluster)
0) )
Minimal OpenSearc PostgreSQ MongoDB Redis

ho L, SQL

Elasticse

arch

Bajo
(totalmen
te
gestionad
0)

Bases
de datos
graficas

Bajo (sin
servidor)

Amazon
S3,
conceptos
vectorial
es
basicos

Amazon Bedrock Knowledge Bases ofrece una solucion totalmente gestionada con multiples
opciones de almacenamiento vectorial. En la siguiente tabla se comparan estas opciones de

almacenamiento.

Caracteri
stica

Caso
de uso
principal

Arquitect
ura

Aurora
Postgre
pgvector
SQLwith

Base de
datos
relaciona
| con RAG
vectorial

Relacional
totalmente
gestionado

Analisis de
Neptune

Busqueda
vectorial
basada en
graficos
para
GraphRag

Analisis de
graficos
totalmente

gestionado

OpenSearc
h Servicio
sin servidor

Gestion del
conocimie
nto RAG

Sin
servidor
totalmente
gestionado

Vectores
de Amazon
S3

RAG
vectorial
optimizado
en costes

Almacenam
iento de
objetos sin
servidor

Pinecone

Busqueda
vectorial
de alto
rendimien
to

Nube
hibrida
totalmente
gestionada

RedisEnte
rprise
Cloud

Busqueda
vectorial en
memoria

Almacenam
iento en
memoria
totalmente
gestionado

Servicio gestionado — Amazon Bedrock Knowledge Bases
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Modelo de
datos

Almacenam
iento
vectorial

Integracion
de Amazon
Bedrock

Ingestion
automatica

Vectoriza
cion
automatica

Escalado

Rendimien
to de las
consultas

Vectores
maximos

Tablas
relaciona
les

A través
dela
extension
pgvector

KCL

Si (a través
de Amazon
Bedrock)

Si (a través
de Amazon
Bedrock)

Escalado
automatic
o (Aurora
Serverless)

Alto para
relaciona
les o
vectoriales

Millones
(en funcién
de la
instancia)

Grafico de
propiedad
es

Vectores
graficos
nativos

KCL

Si (a través
de Amazon
Bedrock)

Si (a través
de Amazon
Bedrock)

Escalado
automatico
de graficos

Alto para
vectores
graficos

Miles de
millones

Documento
s JSON

A través
OpenSearc
h del motor

KCL

Si (a través
de Amazon
Bedrock)

Si (a través
de Amazon
Bedrock)

Automatico
sin servidor

Alto

Miles de
millones

Almacenam
iento de
objetos

Almacenam
iento
vectorial
nativo de
Amazon S3

KCL

Si (a través
de Amazon
Bedrock)

Si (a través
de Amazon
Bedrock)

Automatic
o (miles de
millones de
vectores)

Medio
(latencia de
100 ms o
mas)

2 mil
millones
por indice

Vectores
disenados
especific
amente

Base de
datos
vectorial
nativa

KCL

Si (a través
de Amazon
Bedrock)

Si (a través
de Amazon
Bedrock)

Capsulas
de
escalado
automatico

Muy alta

Miles de
millones

Valor
clave con
vectores

Vectores
en
memoria

KCL

Si (a través
de Amazon
Bedrock)

Si (a través
de Amazon
Bedrock)

Clusteres
con
escalado
automatico

Muy alta

Millones
(depende
de la
memoria)

Servicio gestionado — Amazon Bedrock Knowledge Bases
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Capacidad
es

adicionales

Optimizac
ion de
costos

Lo mejor
para

Patron de
consulta
ideal

Configura
cién con
Amazon
Bedrock

Consultas
SAQL,
transacci
ones ACID

Moderado

(Aurora sin

servidor)

Cargas
de trabajo
hibridas

SQL/vector

Consultas
vectoriales
y de SQL
mixtas

Simple
(gestiona
do por
Amazon
Bedrock)

Algoritmo
s graficos,
recorridos

Moderado
(unidades
de

capacidad)

Gréaficos de

conocimie
nto

conectados

Grafique
los
recorrido
s con
vectores

Simple
(gestiona
do por
Amazon
Bedrock)

Busqueda
de texto
completo,
analisis

Alto (sin
servidor,
pay-per-u
se)

Texto
completo
con
busqueda
vectorial

Busquedas

frecuente
s con
analisis

Simple
(gestiona
do por
Amazon
Bedrock)

Ciclo de
vida de
Amazon
S3,
organizac
ion en
niveles

Muy alto
(hasta un
90% de
ahorro)

Vectores
de acceso
poco
frecuente
y a largo
plazo

Recuperac

i6n poco
frecuente
(de
minutos a
horas)

Simple
(gestiona
do por
Amazon
Bedrock)

Filtrado de
metadatos
, espacios
de
nombres

Moderado
(precios

basados en

capsulas)

Busqueda
vectorial a
escala en

tiempo real

Consultas
de alta
frecuencia
en tiempo
real

Simple
(gestiona
do por
Amazon
Bedrock)

Estructuras
de datos
de Redis,
almacenam
iento en
caché

Bajo
(versidn
premium
en
memoria)

Necesidad
es de
latencia
ultrabaja

Millones
de solicitud
es por
segundo

Simple
(gestiona
do por
Amazon
Bedrock)

Servicio gestionado — Amazon Bedrock Knowledge Bases
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Residencia Regiones Regiones Regiones Regiones Nube Nube
de datos de AWS de AWS de AWS de AWS multiple multiple
(AWS y (AWS y
otras) otras)
Modelo de Horas de Unidades Computaci  Almacenam Horarioy Horas y
precios instanciay de ony iento, almacenam almacenam
almacenam capacidad almacenam consultas iento del iento de los
iento y iento (sin y transfere  pod nodos
almacenam servidor) ncia
iento

Elegir entre opciones individuales y administradas

Consideracion

Implementacion de RAG

Personalizacion

La infraestructura existente

Experiencia del equipo

Elija una base de datos
vectorial individual

¢ Desea tener el control total
sobre la canalizacion de RAG

Necesita una logica de
recuperacion y un preproces
amiento personalizados

Ya tiene la base de datos
implementada

Su equipo tiene experiencia
en administracion de bases de
datos

Elija las bases de conocimie
nto de Amazon Bedrock
(administradas)

Quiere un RAG totalmente
gestionado con una configura
cidn minima

Los patrones RAG estandar
satisfacen sus necesidades

Esta empezando de cero o
desea una administracion
simplificada

Prefiere centrarse en la logica
de las aplicaciones, no en la
infraestructura

Elegir entre opciones individuales y administradas
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Complejidad de integracion

Gastos generales operativos

Estructura de costos

¢ Hora de comercializacion

Necesita una integracion
profunda con los sistemas
existentes

Puede administrar las
operaciones de la base de
datos

Prefiere los precios directos de
las bases de datos

Tiene tiempo para una
implementacion personalizada

¢ Quieres una integracion
rapida con los modelos de
Amazon Bedrock?

Quiere AWS gestionar las
operaciones

Prefieres los precios unificado
s de Amazon Bedrock

Necesita un despliegue rapido

Elegir entre opciones individuales y administradas
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Consideraciones y comparaciones de costos

Comprender la estructura de costos de las diferentes opciones de bases de datos vectoriales es
esencial para tomar decisiones de implementacion informadas. En la siguiente tabla se describen
algunas consideraciones clave sobre los costos de varias soluciones de bases de datos vectoriales,
incluidas las bases de datos individuales y los servicios gestionados. Cada opcion tiene factores

de precio distintos que pueden afectar al costo total de propiedad (TCO), desde pay-as-you-go los
modelos hasta los costos operativos y de infraestructura.

Base de datos vectorial Modelo de costes Consideraciones sobre costos
Amazon Kendra Pague por uso, en funcion de Los costes pueden variar
las consultas en funcién del numero de

consultas y la cantidad de
datos indexados. Se pueden
aplicar cargos adicionales
por el almacenamiento y

la transferencia de datos.
Para obtener mas informaci
on, consulta los precios de
Amazon Kendra.

OpenSearch Servicio Amazon  Pague por uso, segun las Los costos incluyen las horas
horas de instancia y el de instancia, el almacenam
almacenamiento iento (volumenes de Amazon

EBS), la transferencia

de datos y el UltraWarm
almacenamiento opcional.
Las instancias reservadas
pueden ofrecer hasta un 30%
de ahorro. Las instancias
aceleradas por GPU ofrecen
una mejor relacion precio-
rendimiento para las cargas
de trabajo vectoriales. Para
obtener mas informaci

25
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Caddigo abierto OpenSearch De codigo abierto, sin costo
directo (no tiene que pagar
para descargar o usar el
software, y no hay costos de
licencia)

Amazon RDS para PostgreSQ  Pague por uso, en funcion del
L con pgvector uso

on, consulta los precios
OpenSearch de Amazon
Service.

Los costos incluyen la infraestr
uctura (como los servidores

y el almacenamiento) y los
costos operativos (como el
mantenimiento y la supervisi
on). Las organizaciones
necesitan presupuestar el
personal necesario para
administrar y mantener la
infraestructura.

Los costos incluyen los tipos
de instancias de bases de
datos, el almacenamiento,

la transferencia de datos

y las copias de seguridad

. Se pueden aplicar cargos
adicionales por la transfere
ncia de datos, los tipos de
instancias y el almacenam
iento mas alla del nivel AWS
gratuito. Para obtener mas
informacioén, consulte Precios
de Amazon RDS.
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Amazon DocumentDB

Amazon MemoryDB

Pague por uso, segun el
horario de las instancias y el
almacenamiento

Pague por uso, en funcion
del horario de los nodos y del
almacenamiento de datos

Los costos incluyen las horas
de instancia, el almacenam
iento (GB al mes), 1/0O las
solicitudes, el almacenamiento
de copias de seguridad y la
transferencia de datos. Los
clusteres elasticos permiten
el escalado dinamico. Las
instancias reservadas

estan disponibles para la
optimizacion de costos. Para
obtener mas informacion,
consulte Precios de Amazon
DocumentDB.

Los costos incluyen las

horas de los nodos (por tipo
de nodo), el almacenam
iento de datos (GB-hora), el
almacenamiento de instantan
eas y la transferencia de
datos. Los nodos reservado
s pueden ofrecer hasta un
55% de ahorro. Optimizado
para cargas de trabajo de alto
rendimiento y baja latencia.
Para obtener mas informaci
on, consulte los precios de
Amazon MemoryDB.
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Analisis por Amazon Neptune

Amazon S3 Vectors

Pague por uso, en funcion de
las unidades de capacidad

Pague por uso, en funcion del
almacenamiento y las solicitud
es

Los costos incluyen las
unidades de capacidad

de Neptune (NCUs), el
almacenamiento (GB al mes)
y la transferencia de datos.
Escalamiento automatico en
funcién de la carga de trabajo
sin compromisos iniciales

. Se requiere un minimo de
128 NCUs . Para obtener
mas informacion, consulte los
precios de Amazon Neptune.

Los costos incluyen el
almacenamiento (GB al mes),
las solicitudes PUT y GET,

la administracion de indices
vectoriales y la transferencia
de datos. Ofrece un ahorro
de costes de hasta un 90%
en comparacion con las
bases de datos vectoriales
especializadas. Las politicas
de ciclo de vida y estratifi
cacion inteligente de Amazon
S3 estan disponibles para
una optimizacién adicional.
Para obtener mas informaci
on, consulte Precios de
Amazon S3.

28


https://aws.amazon.com/neptune/pricing/
https://aws.amazon.com/s3/pricing/
https://aws.amazon.com/s3/pricing/

AWS Orientacion prescriptiva

Elegir una base de datos AWS vectorial para casos de uso de RAG

Bases de conocimiento de
Amazon Bedrock

Pague por uso, en funcion del
uso

Los costes pueden variar en
funcion del uso de la base de
conocimientos y de servicios
adicionales, como Amazon
OpenSearch Serverless.

Se pueden aplicar cargos
adicionales por el almacenam
iento de datos, la transfere
ncia de datos y las funciones
adicionales. Para obtener
mas informacién sobre los
precios, consulta los precios
OpenSearch de Amazon

Service.
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Casos practicos de bases de datos vectoriales

Los siguientes ejemplos destacan como se pueden utilizar eficazmente las diferentes opciones de
bases de datos vectoriales para mejorar la gestion del conocimiento, mejorar la eficiencia operativa y
ofrecer mejores resultados empresariales. Estos casos de uso ilustran las aplicaciones practicas de
las soluciones de bases de datos vectoriales analizadas anteriormente en esta guia y proporcionan
informacion sobre su rendimiento y sus beneficios en el mundo real.

Gestion del conocimiento con Amazon Kendra

Problema con el cliente: uno de los mayores contratistas generales de Japén se enfrentaba a

una disminucion de personal experimentado. La empresa necesitaba una forma de transferir los
conocimientos y las habilidades del personal experimentado a la generacion mas joven de manera
eficiente. Necesitaban una solucién para recopilar y difundir conocimientos complejos de ingenieria
de la construccion y experiencias pasadas.

AWS solucidn: para abordar este problema, el cliente recurrié a Amazon Kendra, una solucion de IA
que podia gestionar de forma rapida y precisa su base de conocimientos interna y permitir consultas
en lenguaje natural. Con Amazon Kendra, los empleados ahora pueden encontrar la informacién
que necesitan mucho mas rapido, lo que mejora la productividad y facilita la transferencia de
conocimientos del personal experimentado al personal mas joven.

Impacto: al implementar un chatbot de IA generativo impulsado por Amazon Kendra, la empresa cre6
una plataforma de conocimiento unificada. El chatbot permite a los empleados acceder rapidamente
a los conocimientos técnicos y a las experiencias pasadas en ingenieria de la construccion. Esta
solucion ha mejorado significativamente la eficiencia de la transferencia de conocimientos y los
procesos de toma de decisiones dentro de la organizacién, lo que ha ayudado a garantizar que

se conserve la valiosa experiencia y que todos los empleados puedan acceder facilmente a ella.

El costo de esta solucion puede variar en funcion del uso y la configuracion. Para obtener una
estimacion de costos detallada, consulte la Calculadora de precios de AWS. Para obtener una

estimacion de los costos de las bases de datos vectoriales, consulte la seccion Comparacion de

costos y consideraciones de esta guia o consulte los precios de Amazon Kendra.

Para obtener informacion sobre otros casos de uso de clientes, consulte Clientes de Amazon Kendra.
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Analisis en tiempo real con Serverless OpenSearch

Problema del cliente: un proveedor lider de servicios financieros se enfrentd al desafio de administrar
un enorme ecosistema de datos. Procesaba 300 millones de autorizaciones y 90 000 millones

de transacciones al afio, acumulando aproximadamente 1,1 petabytes (PB) de datos. El sistema
existente, que prestaba servicio a 300 000 usuarios que necesitaban acceder a mas de 6 000
informes, necesitaba modernizarse para ofrecer coherencia global y permitir la toma de decisiones
en tiempo real.

AWS solucion: la arquitectura de la solucion utiliz6 modelos basicos disponibles en Amazon Bedrock
(incluidos Anthropic, Sonnet 3, Sonnet 3.5 y Haiku) para el procesamiento del lenguaje natural. El
cliente eligio OpenSearch Serverless como base de datos vectorial por su escalabilidad superior

y su capacidad para gestionar el enorme volumen de datos de manera eficiente. Esta arquitectura
permitia el procesamiento fluido de consultas complejas y la generacién dinamica de informes.

Impacto: la implementacion logré un aumento del 50 por ciento en la productividad al eliminar la
necesidad de generar manualmente mas de 100 paneles de inteligencia empresarial. Los usuarios
ahora pueden generar informes mediante consultas en lenguaje natural con tiempos de respuesta de
entre 20 y 40 segundos. El coste de esta solucion puede variar en funcion del uso y la configuracion.
Para obtener una estimacion de costos detallada, consulte la Calculadora de precios de AWS.

Para obtener una estimacion de los costes de las bases de datos vectoriales, consulta la seccion

Comparacion de costes y consideraciones de esta guia o consulta los precios OpenSearch de

Amazon Service. Para obtener informacion sobre otros casos de uso de clientes, consulte Amazon
OpenSearch Serverless.
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Proximos pasos y recursos

Tras revisar esta guia, considere las siguientes acciones para pasar de la comprension a la
implementacion:
1. Evalue sus necesidades actuales:
» Evalle su infraestructura de bases de datos y sus conocimientos actuales.
» Documente sus requisitos especificos de busqueda vectorial.
» Defina sus objetivos de rendimiento, escalamiento y costes.
2. Elija una de las siguientes opciones para probar las opciones de bases de datos vectoriales:

» Opcion 1: configure una prueba de concepto con la solucion de base de datos vectorial que
prefiera.

» Opcion 2: Experimente con conjuntos de datos de muestra en las bases de conocimiento de
Amazon Bedrock. Pruebe la experiencia de creacion rapida de una base de conocimientos de
Amazon Bedrock. Para ver un ejemplo, consulte Creacion rapida de una base de conocimiento
de Aurora PostgreSQL para Amazon Bedrock en la documentacion de Aurora.

3. Consulte los recursos adicionales.

4. Obtenga la ayuda de un experto:

» Pongase en contacto con su Cuenta de AWS equipo o con los arquitectos de AWS soluciones
para obtener orientacion sobre la implementacion.

» Pongase en contacto con AWS socios que se especializan en bases de datos vectoriales.

5. Planifique su despliegue de produccion:
» Cree una estrategia de migracion si se muda de bases de datos existentes.
» Desarrolle un plan de escalado para la solucién que elija.

 Disenfe sus procedimientos de supervision y mantenimiento.

Recursos

Los siguientes recursos pueden ayudarle a elegir una base de datos vectorial.
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AWS publicaciones de blog

» Acelere el desarrollo de aplicaciones de IA generativa con Amazon Bedrock Knowledge Bases,
Quick Create y Amazon Aurora Serverless

» Explicacion de las capacidades de las bases de datos vectoriales de Amazon OpenSearch Service

* Profundice en los almacenes de datos vectoriales con las bases de conocimiento de Amazon
Bedrock

» Aproveche pgvector y Amazon Aurora PostgreSQL para el procesamiento de lenguaje natural, los
chatbots y el analisis de opiniones

AWS documentacion de servicio

» Elegir un servicio de AWS base de datos

* Como funcionan las bases de conocimiento de Amazon Bedrock

» Documentacion de Neptune Analytics

» Descripcion general de Amazon Web Services: bases de datos

* Uso de Aurora PostgreSQL como base de conocimientos para Amazon Bedrock

* Uso de Amazon Aurora PostgreSQL

* Amazon DocumentDB

* Amazon MemoryDB

* Amazon S3 Vectors

Otros recursos AWS

Bases de conocimiento de Amazon Bedrock

Bases de datos vectoriales e incrustaciones

Bases de datos vectoriales para aplicaciones de |IA generativa

¢,Qué son las incrustaciones en Machine Learning?

Otros recursos de

» Acerca de PostgreSQL
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https://docs.aws.amazon.com/documentdb/latest/developerguide/vector-search.html
https://docs.aws.amazon.com/memorydb/latest/devguide/vector-search.html
https://docs.aws.amazon.com/AmazonS3/latest/userguide/s3-vectors.html
https://aws.amazon.com/bedrock/knowledge-bases/
https://aws.amazon.com/solutions/databases/vector-databases-and-embeddings/
https://community.aws/content/2f5dkpj96MDM6Y9lumYPjZAB8SX/vector-databases-for-generative-ai-applications
https://aws.amazon.com/what-is/embeddings-in-machine-learning/
https://www.postgresql.org/about/
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» Documentacién de pgvector

* Pinecone como base de conocimientos para Amazon Bedrock

* Redis Enterprise Cloud esta activada AWS
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Historial de documentos

En la siguiente tabla se describen los cambios mas importantes en esta guia, titulada Como elegir
una base de datos AWS vectorial para los casos de uso de RAG. Si quiere recibir notificaciones de
futuras actualizaciones, puede suscribirse a las notificaciones RSS.

Cambio Descripcién Fecha

Anadido Servicios de AWS Hemos agregado informaci 30 de marzo de 2026
on sobre el uso de Amazon
DocumentDB, Amazon

MemoryDB, Amazon S3
Vectors y Amazon Neptune
Analytics.

Publicacion inicial —_ 6 de marzo de 2025
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Las traducciones son generadas a través de traduccién automatica. En caso de conflicto entre la
traduccioén y la version original de inglés, prevalecera la version en inglés.
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